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6DaHWDN

9ROXPHQ RSUDQH NROLPLQH QRYFD QD VYMHWVNRM VH U
QDPLQD RWNULYDQ M Dpri6riteD Qvsl Ead@&stojrria tEoRjskay @sivbiA razviti
PRGHO UDQH GHWHNFLMH SRNX&aDMD SUDQMD QRYFD ED]L
sumnjivost bankovnih transakcijee funkcionalnu verziju opisanog modeldestirati na
generiranom skupu odD00 transakcijaSumnjivimje R]1 Q D mh@B, anDMpHauL UD]JOR
za sumnju bil suiznosi L]QDG RGUHYHQH WWD @WGRIMWHL VD UL]LpQ
'RGDWQR LVWUDAHQL VX QDpLQL SREROMA&D GtMjBogPRGHOD
XpHQ@dDMH X VWDQMX DQDOL]JLUDWL RJURPQH NROLpPLQH
uzorke i povezanosti i na temelju njgmjestaotkriti VOLpQH Wpdn@ Wdydhé L M H
WUHQXWNX QMLKRYRJ L]YUADYDQMD VD SUHFL]J]QRAauUX GR

. O M X p Q HptamjevhbiMed, transakcija, otkrivanje, modeVW URMQR XpHQMH



Abstract

The volume of laundered money is increasing worldwide, which is why development of new
ways of detecting money laundering is becoming a priority. This work aims to, on a
theoreticabasis, develop a model for the early detection of money laundering attempts based
on sets of rules that assess the suspiciousness of bank transactions and to test the functional
version of the described model on a generated sé1,000 transactionsl19 of them were

marked as suspicious, and the most common reason for suspicion were amounts above a
certain value and transactions with risky countries. Additionally, ways of improving the
model were explored using data mining and machine learning, whigblasto analyse
immense amounts of historical data, spot patterns and connections in them and, based on
them, immediately detect similar money laundering transactions, at the time of their

execution, with a precision of up to 90 %.

Keywords:money laundeng, transaction, detection, model, machine learning
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1. UvOD

1.1. Predmeti cilj rada

5D]YRM PRGHUQRJ PHYyXQDURGQRJ EDQNRYQRJ VXVWDYD
.ULPLQDOL]JLUDQR MH QHGDYQR D($Bev WdhMdr LindRea208. DQW L[
Danas je prepoznat@o globalnL SUREOHP V RIELOMQLP HNRQRPVNLP L G
]JERJ pHJD MH LVWUDALYDQMH SUDQMD QRYFD L SUREOHF
7TUDGLFLRQDOQH PHWRGRORJLMH ]D RWNULYDQMH SUDQMD
baza podataka, nakU SUHVUHWDQMH SR&WH RVXPQMLPHQLND
suradnicima, naloge za pretragu i intervjue (ReShiazar, 2021) 8 NRQWHNVWX VWDOQ
NROLpPpLQH RSUDQRJ QRYFD LVRBDRI)®DH MPONHRHUIGKR WW B D/\Q LT
detekFLMX SUDQMD QRYFD X LQWHUHVX MH EDQNH NDR LQVW
QMRM &LYL

5D]YRM NDUWLPQRJ L LQWHUQHWVNRJ SODUDQMD RWYDUD (
ORGHUQD WHKQRORJLMD RPRJXUXMH E h@mhRciaQd $akoX VW DY L
LIYUAHQRM WUDQVDNN¥FHMERXY @DMHGE B G R W@NIDRK RadseDdN X P X O D
RGUHYHQRP VNXSX WUDQVDNFLMD XVSMHAQR GRNDAa&H GD VX
PRJXUH MH XRpLWL SR QDnoSiM@mMainbsti tX ihRibkiNrhkntiBaliz Yak\jib
X]JRUDND PRJXiUH MH GRUL GR |DNOMXpDND L]GYRMLWL LK
literature napraviti sustave otkrivanja pranja novcd® Q D 8 Q M tdkdsDr@zMild UD]J]OLpLWH
sustave kojiDAX I BQURYMHUDYDMX VYD N Xojetlivicad H&HDXO W X DXBR] R B HND
VOXpDMX VXPQMH QD SUDQMH QRYFD /HLWH

&LOM RYRJ UDGD MH LVWUDALWL WHRULMX GMHORYDQMD R?
izraditi pojednostavljenu funkcmalnu verziju jednog sustava rane detekcije sumnjivih
WUDQVDNFLMD 'RGDWQR RSLVDQ VXVWDY UH VH WHVWLUELC
UH VH QMHJRYR GMH G&e@ORRH XNH QNRQDLOMOQPBFUNRHLAWMO

modernih tehnolgija.
1.2. lzvori i metode prikupljanja podataka

8 LJUDGL UDGD NRULAWHQL VX i Wriige keYpDoGkacie LinsbtdtiaG H PV N L
XJOHGQLK SRGX]JHUD WHPDW V NiLkosBinatlji Birgetnexsfmazn@MH QR Y
SRGDWDND ]D SUDWNXS/NOWRPh R B IMRND X NIGDEHRREXP D

UNODC, 0U H @a borbu protiv financijskog kriminala SAR MMF, Eurostat, OECD,
1



Hanfau, Swift, ECB, 0 U H @a poreznu pravdiengl. Tax Justice Netwojk Nacionalm

komisiju za infrastrukturwjedinjenog kraljevstvaMinistarstvo financijagRH i SEON
1.3. 6DGUADM L VWUXNWXUD UDGD

Rad jepodijeliennaWUL ORJLpNH FMHOLQH 3UYD VH IRNXVLUD QD
REUDYyXMH WHPDWLNX SRYLMHVWL SUD Q ptdzeQRarije bovcaU HOH Y |
kao itrenutn UHJXODFLMX WRJ SRGUXpMD 60LMKMGHUR YRWH QMDD
bankovnih transakcijar vidu makroekonomskih determinanti razvoja internet bankarstva i
QDpLQD L]YUEDYDQMD WUDQVDNRWIIBDUSDBPILRQMOQRM UWIRPE
posliednja cjelina prezentira sam model rane detekcije sumnjivih bankovnih transakcija,
QMHJRYR GMHORYDQMH WHVWLUDQMH LGHQWLILFLUDQH C

modernih tehnologijasaznanja



2. KARAKTERISTIKE PRANJA NOVCA

2.1. Faze pranja novca

Cilj pranja novca je prikrivanje njegovog nezakonitog podrijettaRLMHpPp MH R VHNXQGL
kaznenom djelu koje je povezano s drugom povredom zgkébienyi, 2021). kvori prihoda

]D SHUDpH QBMPON@MXPMMX JRWRYR VY @reitimdm HOVOHANLK ]
SRpPpLQLWHOML SUD @gddvdi dpogont;: iprometgdr e, Rervristi, korumpirani javni
VOXAEHQLFL W UdRyYpolediRol X @risttppH OLNLP NROLpL@DPD QH:
gotovine koju nastoje prikazatkaodaje S U R L JDe&g@irdnog poslovnog izvoréSeymour

2008) 7DNRWHDJQHQD GMHOD PRJX ELWL Ufap@hjenewbeikaoil VWH N U
GUXJH QHQDVLOQH UDGQMH SRSXWteSRWGCHDQBaAQWIEHMMYDMHF
relevantnig, kriminal preko interneta

UVOXpDMHYLPD XWDMH SRUH]D YHOLNLK UDJPMHUD NRUX
V O L pr@ahikiranih oblika kriminala, pranjppvcaPRaH XN OWIX@ RYWOVRAHQH VKHP
seiz?RGH X yYLawypPRDE@WMH JOHGLAWH XVUHGRWRpPXMH QD pH\
pretvorbu ili prijenos imovineéz njenog nezakonitog izvora, prikrivanpgenognezakonitog
SRGULMHWOD VWMHFDQMH SRVMHGRY Ds@gMttjelovahjg uLaWHQ
nezakonitim radnjampovezanim s pranjem nov¢¥illanyi, 2021).

5D]PMHUH SUDQMD QRYFD WHaNR M}D B BrEdehd@rieQ00®ih. DOL VI
predlagales.xGD VH JRGLAQMH Xo0miijaMitd®yeEndEHO HVMRX@Q D DPHULpPpNLE
(Baker, 1999)dok novije procjiendérenutn uNROLPLQX SUDQMD LQRIN¥FD SIURFMH
svjetskog BDPa a WIR] RvH8DRBmilijardi i 2 bilijuna dolarasvake godindUNODC, 2023.

"RND]JL XSXuXMX OQnmliMpRestipnikaldania@&eovac MHGQRVWDYQR ]DWI
]JDUDYyXMX WROLNR QRYFD GD.Kadlivec EDR 8§ R $M.U 6 DIV @MIKD D
VWDQDULQH LOL UDpXQUEHDLQHAMOHp B MRWR QHN|PLERDM QLN
razini, iznoese PRaH SRPLMHADWL VD OHJDOM@ikifm djalbmk&i&iLPD WY L
gotoviny poput praonice rublja ili bayalok se D V OR & H Q L Md+isti/serxgal& vl faxeH
ALURNR SULKYDUHQ RNYLU ]D DNOONLL |MHS\BIBFERGREIARD QM D Q
(Villanyi, 2021).

Shenre SUDQMD QRMFNDU R &RIPD@® 2022), RYDF QD NUDMX ]BYUAL NF
kojom je bio originalnoPrva je za polaganjeodnosnotrenutak kada se sredstva pribavljena

QD QH]DN RipotréboU P | Mmptodd Ltehnika odvajajpd svogpravog, nezakonitog

izvora te seprvi put uvodeu financijski sustav 2QD MH XMHGQRr Je @MU L]LPpQL

3



pitanju Q D M S R Grivani (HANFA, 2015). 1IH]JDNRQLWL SULKRG pHVWR VI
dijelovakako bL VH |]DRELAOL SUB IJRHERDWIIWLNDO WGIRYDUDMXUHJ
PRIXUBRODJIJDWL PDQMH L]QRVH QHNROLNR SXRWIV R YUIM D MK
dojam date transakcije nisu povezangestose koristeU Rcyiprijatelji V X X pcH ¥ 1@riogim
VOXPDMHYLPD VXSUXJH. Al@ina®/hoHtRddijdlirb @dardnalZzicanetd &b hveD

V HNRQRPVNLP SRWHeEMNR udugdu zahieMuHa maniji iznowogi odkojih

ne razumiju svoju ulogu u ilegalnoj aktivnostiili svoje@oM QR |DWYDUD WXa®ihpL SUHG
2021).

Druga je faza prikrivanja, koja podrazumijeva plasiranje sredstdwveancijsketokove kada

VH SRPRHIXH]) WWORMBQLK WUDQVDNFLMD SRNX&ADYD SULNUI
sredstava ilnjihovog vlasnka (HANFA, 2015). 6 YDND VOLMHGHUD WUDQVDNFLN
otkrivanje originalnog izvora sredstavll. ovoj se fazi pHV W R offBhorke \twikid kao
instrumentiprijenosa novcaindori, 2007)

Posljednjge faza integracije, u kojoj S RY D F X N @daNdpkaheljskeokovei pripaja

ostalim vrijednostima financijskog sustava zemlig LPHIR\ZWR YR RQHPRJXUDYD RW
originalnog izvora sredstay&ANFA, 2015).0 E L pg@ Bljana S U H Wybt@vips$ke poslove,

SRSXW XJRVWLWHOMVWYD W X UdrgtPeD noZWDENDRY JHH US VadiebHRYURL] 1D WL
intenzivne industrije s velikim brojemeprijavljenih radnikadok senekipojedinci R G @uxzp

opciju formalnay 1D S R & O Ms&b¥ DoQbvieDi prijatelja na fiktivnim radnim mjestima

(Villanyi, 2021).

Nekiod XpLQBRWHIMHAQR S U RMMhGbvCasiKddrplibraneSRaAaWHQH SRVORY
aktivnosti, promjeea X UHODWLY QLP FiLpvoizv@dnp Kroz ailgenz@adkonito

VW HpHQRU sektBr¥Egoput transportne industrije, restoranatanovanja; utjegji na

likvidnost, ugled, integritet i stabilnost financijskog sektd U & DadEtno, avni sektorgubi

porene prihodea NULPLQDOQL QRYDF HipajHja®R VSIRGX WL DL W MHN
privatizacijskin naporaG U a P¥jatljuju seL GUXaAWYHQL L SROLWLpPNL XpLC
korupciieimita.1DLPH SR OLW L pdyjetr@iX MRWDLLiFdg&iairekyetnine,

UD p X @R&VvRgrimogu postativV X XpHEXRQGRLUL GD Wvdds RWLGIERL SRPDJC
b L Bbtkopavanje rada institucijdV DN BRWW D MH .FOReJOPLQANHVENR MH L]JROLU
promatratiih izravng a \iredstavlja problem za regulacijSuvremenkontekstderegulacije

ILQ D QF LMV Bldbsdiwdg ket SLWDOD L]PHYyX JHPDOMD SUDQMH
fenomenon{Ungeri van der Linde2013)



2.2. Povijest pranja novca

Prane QR Y F D SématraiRriminalom 1980Cih (Seymour, 2008)Prije togaje u fokusu
MHGLQR ELR ]JORpPLQ X SR]DGQRYFD |QH DAMHRRR XNGIlEHANRH [IOMRH
Kalin, Goldsworth 2007) Pranje novca svoje ime duguje Al Capanekoji je za prikrivanje

ilegalnih prihoda od alkohola tijekom prohibicig®30Gih u SAD-u koristio praonicerublja.

Praonice rubljgu se wkolnostma NDGD JRWRYR QLMHGQR NXiske@aleW YR QL|
kao idealno mjesto za ubacivanje novca od ilegalne prodaje alkohsiestavradi velikih
NROLpLQD JRWRYLQH N R WhgevitarsdeRIGnbd,2MR3)NNARTE, QdvidcK
dobivenilegalnm prodavajemalkoholrih S Llti Be stavljaoX EODJDMQX SUDRQLFH O
da dolazi od legalne djelatnoétiillanyi, 2021).No, pranje novca kao takvo postoji i prije toga,

te je pdna od najstarijilpoznatintehnika za izbjegavanje vladigonadzora bila uporaba

P HYy X Q B tigevd¥)za prikriven prijenos novca iz jedne zemlje u drugu, putem sredstava
ODAaQRJ IDNW X |d tekiBrigah Eobe @ hgedi Dan@dr Linde2013.

Prvadobro dokumentirana uporaba izrgganja novcalatira iz skandala Watergate, 1973,

kad jevelkak ROLpLQD JRWRYLQH SR ORmHPN XLRHNSW plE B pEC@DN |
6MHGLQMHQH '"UADYH pLPH VH VNULYDOR SRGULMHWOR QF
W D G BepudIMansku kampanjw/({llanyi, 2021 prem&osenbaum, 1974)ako pranje novca

YHUO GXJR SNDWRWIRWNEDNQXWR SLWDQMH QD Fhoj @pa@réodo L PHY X
reguliratipojavlijuiese WHN QDNR Q r@pbH daSd/idrmar( trgovina drogo®8Gih, te

nakon skandal8/11 Naime, X QH PR JX 0 QR V \WoLdiler® diwgt i@mgiiHkriminalaca

izravng SRNIXi#iBeVSULMHpLWQLRGE D AN RDULRBAR@n&DiE IR (Ungeri van

der Linde,2013)

Godine 1986SAD jepostalgprva zemlja koja je pranje novca proglasiggalnim s kaznama

do 20 godina zatvorai500 GRODUD QR YRabviQ ke SNFDY R\ g drljvie@za

pranje novca. lzvorno sto uglavnombili |ORpLQL SRYH]Ddk sy n&hhBndR P
dodavankrivotvorenje, prijevare, ilegalni raéposlije skandal@9/11i financiranje terorizma

(Ungeri van der Linde2013).

7TUDGLFLRQDOQH PHWRGRORJLMH ]D RWNULYDQMH SUDQMI
manualneS UR Y M H U H bdaBgodatakeOradzopresretanjeS R aRWHK P Q M,Lshdskg L N D
pozve, razgovore sa suradnicima, naloge za pretragu i intervjue. Mnoge od ovih tehnika su
UXpQH &\kRpim KQHOQLL Q N RPEIRW LiPHIEDcijgke institucije razvile sustave

za otkrivanje sumnjivih transakcija na temelju fiksnih pravila koja @ddMHAX RGUHYHC

pragovima(RochaSalazay 2021) temeljenim na propisima.



1D WDM QIRYLRyHWE@MNMH ]DNRQD RV OD QjsD]0 N HDiwiatgerd)eV QL V H |
X VOXpDMX GHW HNW SBEDUGIVHaNIGehb 2 IepdDostiR Y M do@ibvinskm
transakcijama u valutN R MH S U H.BdD @xdveXRegulacija temeljena na pravilima bila je
PDQMH UL]JLpQD L ]D SULYDWQL VHNWRU L ]D GUADYX %XC
prijavu, provjera transakcija je bilatandardni posipak otkrivanjapranja novcaBankovna

L]Y M H &iobjerdvéna naknadno(Ungeri van der Linde2013). 0 Hy X Walvii karakter

regulacije temeljene na pravim@8RND]DR MH R G U HyREMMHRQWG R VY WW M/WNLHM L
SHUDpPpL QRYFD VX OPRGP NDDNR/LWLJORELUL SULPMHULFH QD
SRGLMHOH QD PDQMH L]QRVH NDNR (Ekats,R0GMN aDOL LVSRG SL
1IDNQDGQR MH ]BsNipthhelersani® QD SU D Y L Oprafi@ar®R W MHEWDYD QM
]JERJ pHSAD, ¥KésnijeL (XURSD SUH&OL V SdihbnAWwaviirba d irRtdfO MHQR .
temeljeni na riziku Privatnimakterimaje danoYLa4H GLVNUHFLMH R WRPH awRr
UHPpHQR LP MHtraBakeije kayeBniad ajlosiunGiive, & ¢ RQ D [hitatni akteri

moraju samostalngrocjenjvati rizike transakcé, no, W D N RdakswL ] O R dgaspdsti da

EXGX RSWXAHQL ]D QUnieiRarsSdel ihd@ey@)LYDQMH

%XGXUL GD MH SUDQMH QRYFD XJODY @®eBtaik Mg XSQADRJERCGEHPH | D
dimenzije problema6$' MH L]Y U &L RzenjelGA7 gimablje@Dsnuju organizaciju

koja bi koordinirda borbu protiv pranja novca, pa jE989. godineosnovanaGrupa za

financijsku akciju protiv pranja novcarigl. Financial Action Taskorce - FATF) (Ungeri

van der Linde,2013). Svrha FAT--D MH SRVWDYOMDQMH VWDQ&DUGD L
provedte zakonskih, regulatornih i operativnih mjera za borbu protiv praoyca, financirarg

terorizma idrugih povezaih prijetnji na cjeloviosW PHYXQDURGQRJ ILQDQFLMYV
5HGRYLWR RE M DX MjxrMKkejehi Zer@ljé tvebaldprovoditi u cilju borbe protiv

pranja novcdFATF, 2022)

U nedostatkyravnih instrumenata koji bi natjeralh U & D-YpHD Q@hlsHedle njegova pravila

FATF se oslanjao ndiplomaciu, recenzig te svoju crnu listu zemalja 2000. godinéoje su

se smatrale tolerantnaprema pranju novcay L Q M H Qlarfa@ij€alita zemlja nije ostala na

crnoj listi sugerira da su se sve zem{EM H O RoBrrgvile Rprilagodile njihov regulatorni

okvir za borbu protiv pranja novgd/ngeri van der Linde2013).

Pranje novca danase indirektnonalazi na prvom mjestu na listi prioritetauropsle
multidisciplinarre platforme protiv kriminalnih prijetnji (engl. EuropeanMultidisciplinary

Platform Against Criminal ThreatEMPACT). EMPACT navodi danu je u periodu 2022. do

2025. godineprioritet iIGHQWLILFLUDWL L SUHNLQXWL YLVRNRUL]LPpC



Europskoj uniji SR SXW PDIL MDD adwdljgkin Brgé@RdcpeN drugih strukturiranih
PUHEBMHGLQDFD V SRVHEQLP QDJOD\pdpavgladhuiuPLQDOQ
pravakroz korupciy, nasile ] DV W U D@ranyeBvQjiN itiminalnihprinoda kroz paralelni

podzemni financijski sustaiEuropol, 2022)

U 2020. godini, EMPACT je u sklopu operaciMMA pokrenuo 1. NULPLQDOLVWLD
istraga u kojim je sidjelovdo YLAH RG EDQDND L IL@R@entfitvaNoL K LQ VW
preko 6.809 NRULVQLpPNLK UDpXQD WBMQW K WMH DN@MHVMBERONL QIH I
osobaKroz cijelu 2020. godin, u sklopu borbe protiv pranja novcagijenjeno j€19.829.888

eurau gotovinj 118 bitcoina, 4 nekretnineb,5 milijuna eurau zlatu i srebru (Empact, 2021)

8]HY &L X QA RdcEeXru ukupnog iznosa opranog novca na svjetskoj razitiséd

milijardi eura(UNODC, 2022, zaplijenjen iznos EMPAGID p0,QB0% SUHUDpPpXQDWR
DPHULpNRJ GRODUD SUHPD SURVMHPQRP WHpPpDMX ]D JR

2.3. Sustav regulacije pranja novca u RH

RelevantnaPHYyXQDURGQD UHJXODWLYD L] SRGUXpMD &$UDQMD
Hrvatsko REXKYD U D
x Konvenciju o pranju, traganju, priviemenom oduzimanju i oduzimanju prihoda
VWHpPpHQRJD ND]QHQLP GMHORP

x

Europsku konvenciju o suzbijanju terorizma

Protokol o izmjenama i dopunama Europske konvencije o suzbijanju terorizma
.RQYHQFLMX 9LMHUD (XURSH R VSUMHpPDYDQMX WHURUL
.RQYHQFLMX 9LMHUD (XURSH R SUDQMX WUDJDQMX SU
SULKRGD VWHpPHQRJD ND]QH @ioRzmaMHORP L R ILQDQFLULI
OHYXQDURGQX NRQYHQFLMX R VX]ELMDQMX ILQDQFLUDC
5HIROXFLMX 9LMHUD VLIXUQRVWL 2U3/BQL]DFLMH 8MHGL

x

x

x

x

x

x

Konvencije Ujedinjenih narad

Xx 3BUHSRUXNH PHYyXQDURGQH RUJDQL]DFLMH )$7) R SUDQ

(HANFA, 2015)

EuropskaUnija je implementiralgpreporuke FATFD GRQR ZFHQ@MMRVLYD NRMH GUAD
moraju integrirati u nacionalno pravatime i Hrvatska PrvaDirektiva S U H GpoirgbD da
financijske i kreditne institucije identificiraju i prijave sve sumnjive transakcije svrhu
VSUMHPNDRWDWIGWHQMD ILQDQFLMVNRJ VX VavVDUrma K UMYOUDK & NEHDF
prve nadodatneskupire, odnosno ndargovee D XW R PR E L O L B brod&/b, RiGi&na p
7



antikviteta, zlata, srebra i nakita, maknadnoi na odvjetnke, javre E L O kéHpo(ete

savjetnke UDp X QRY Ryd&kupoaddj@&kretnim 7 U & U Befiniciju pranja novca

XN O M knahodadDg terorizmate navodida svaki pojedinac koji ulazi ili izlazi iEU-ai nosi

gotovinu u vrijednosti od 1000 eura YLaAH PRUD SULMDYLWL WDM L]J]QRV QL

b O D QUn&ari van der Linde,2013), bez obzira obavlja li se transakcija u obliku jedne

operacije illiviaH QMLK

1DMQRYLMD 'LUHNWLYD L] LIFOGLDD EUD R ekt DEaN ) BowedD & Q R V'V

L Q D@Beprimjene mjere dubinske analize za transakcije u iznosu.@@D2urai vi &

(DirektivaEXURSVNRJ SDUODPHQWD LLXWNIQNMD R LMBIIGHFH DWW \DNORVIX VN

pranja novca ili financiranja terorizm2015. Unutar tih okvira, ¥ DND GUAaDYD pODQLFD

je odrediti viastiti SULVWXS X ERUEL SURWL ¥ojiSsthax@ Mrinje@eRii FD QD

(Eurostat, 2013)

S8NOMXpPLYDQMHP X PHYy XtokwRGOEHMWDQDIQREAMYNHQH VDPR

ulaganjma, Y H @iransakcigmas nepoznatim izvorima novca i identitetima osobae kbpe

iza transakcije(Cindori, 2007) Zato sepropisuyu PMHUH SRMDpPpDQH KoL QVNH [

trebaju primijeniti kadapojedinci posluju s partnerim&oji dolaze iz YLV R N RWA hHb QLL

zePDOMD NRMH XWYUyXMH .RPLIMOIHDY Q D WHLFH B IMXX QO ILRRIGQ [

L VWUXPpQMDND XNOMX pas Na¥azeevdlidiy, QRHE M DWEDYWMHH IBL7K L]YMHA U
S3H]JHU %OHpLU

8 +tUYDWVNR SUDYRVXYyH VH QDY H Zakatphh RLV B N WH ¥ B YLDRCENDX S

novca i financiranja terorizm&oji propisujemijere, radnje ipostige NRMH REYH]QLFL L QD

G U & D Y QrborsjuLpeidd Zniatii ssrhuV SUMHpPpDYDQMD L RWNULYDQMD SUD

terorizma. Propisuje seS R M H G LiGy&rh @pizeziikaza sastavljanjeidte indikatora za

prepoznavanje sumnijivih transakcija i osoheemi s kojima postoje razlozi za sumnju na pranje

novca(HANFA, 2015). 3BUHPD pODQNX DG 9biMR Q bwadkdayéncilaxa

nadzor financijskih uslugairvatska narodna bankBinancijski inspektoratPorezna uprava

Svi podaci prikupljeni uskladu s ovim Zakonorau povijerljivi te se mogukoristiti samo za

RWNULYDQMH L VSUMH DD YibdeM idoveiii Q vadje@ RovéEgOindoriN D] QH Q

2007).

Sredi@ja nacionalnal LQD QF LMV NR jeRiBiEaY] @ B X\¥ 1D (tmdh obavijesti o

sumnjivim transakcijamalL SURYRYHQMH RSHUDWLYQLK DQDOL]D MH

QRYFD 8UHG WDNRyYHU VDVWDYOMD bRjGUENVMtFanEdREIMH a0H X

zagimljenih od banaka i drugih obveznika, broj inicijativa sa sumnjonpnaje novca



zaprimljenih od daavnih tijela i inozemnih financijskobavje&ajnih jedinica, broj otvorenih

predmeta sa sumnjom na pranje novw®,; blokada sumnjivih transakcjjkao i VW DWLVWLpN
SRGDWNH R PHYXLQVWLWXFLRQDOQRM L PHYXQDURGQRM VX
KDG | DSULPL REDYLMHVW R VXPQML YRweriénbRapstavinighoML 8UH
S UR Y RWHQ RRa H oveZDiku hantLi dr.dla trajno prati transakcigimnjivestranke

u pitanju Vrijednost naloga za privremeno zaustavljanje obajdj@umnijivih transakcija u

2020. godini iznosila j83.863.20HRK, tj. 4.495255EUR(L]U D p X Q D $keBngBnWNHHRIDD M
HRK/EUR za 2020.godinuprema HNBER YR M W H | D,588)RNMnisdarsid/ financija,

2021.).

Kako bi primorali obveznike nsSSURYRYHQMH GDMR Qix rd®hdia¢hejD imaju
administrative mjere i sankcig koje se propisuju na temelpebiljnosi i trajanpa SUHNU&D MD
stupnpf RGJRYRUQRVWL SUDY QH dfiddncijdleé kimig,Hofsi/Rdisteke @M L KR Y

N U & Ho@rid€bo gubithk WUHUH (DWR D/pHH PR QHaAd® YNGR EQMH V QDGO
tijelom te ranje QH RV X i Lodddo @it Wéoba 6 DQNFLMH VH SULPMHQMXNM
Q H S U R¥dyimskEMnalize stranakavidencije neprijavijivanja sumnjivih transakcijae

Q H S U R ¥URuytatgeNdontrole.

UQDYHGHQLP VOXpDMHYLPD N &eathignvhDadrnib igtkhiitnitSrjdrd® M H Q M X |
VDQNFLMD NRML XNOMXpXMH MDYQX L]MDY ¥dgovhrRad&r M VH X
NU&H@MNRMLP VH ILJILPNRM LOL SUDYQRM RVREL QDODaH G
JD QH SRQRYL SRYODpHQMzaoha@ljany X8 8 B @ DLNWIDpiRaa KEDUAHOGRN DV
obveznika,te QR Yédaracie NRMH VX EDUHP GYRVWUXNRRIHDAORHGLL]
NUAHDMRD VH WD NRULVW P R admaqp 1QDGA0WUIA. Kod RrédRrihX

financijskih institucijaprimjenjuju seé Y H saifkcije najmanje 3000.000eura ili 10% ukupnog
JRGLAQMHIIEUHKREGDHp L U

2.4. Uloga poreznihoaza

Porezne oaze jurisdikcijgu s niskim porezima kojévrtkama i pojedincimaiude prilike za
izbjegavanje porez&#oreneocaz X VYLMHW X V& ddRrd@OFR QA IPYWHIEMIM]ima

stanuje oko 0.8% svjetske populaciePULYODpPpH QH $URIikRUdjEIE R@DID Q
ulaganjasvijeta |ERJ pHIIMVKRYD JRVSRGDUVWYdostakdsijetOD PQRJIR
proteklih 25 godina(Hines, 2007).Imaju vrlo nisku ili nultu porezu stom aWR LK pLQL
S UL Ymapd&incimaNR ML AHOH L]EMHE yH 8@ B (1\DX) & b Ab@URAAj MV

s drugim jurisdikcijama, posebno u pogledu razmjene informédimarura 2017) D WDNRYHU

9



ih karakteriziraju UD]YLMHQH ILQDQFLMVNH LQVWLWXFLME L WU3Za
nedefinirangravila i zakom protiv pranja novca

=D RWYDUDQMH UDpXQD X SRUWHE RRMORENDGED Y ptisBtRoat UHE Q R
u zemlji. Ulaganja unjih su sigurnaanjihove pojedinostrijetko javne. Dodatnm S U Rrgdnt

definicije, uporezre oaz se svrstavadl YDND PHYy X QD UiRf&BkbR demakd) maM D
SRVHEQH SRUH]QH ]DNRQH ]D S U (CyeniBpaie@gV2bR0NDasdsW D O Q L K
VYLMHWX SRVWRML RWSULOLNH YHOLNLdoruSRIWH]QLK R
Luksemburg i Monako u Europi, Hong Kong i Singapur u Az, Kajmansle otoke,

Nizozemsle Antile i Pananu u Americi(Hines, 2007).

Ulaganjeu poreznu oazu iiISUHVHOMHQMH V UhieGazasdhddj&oolbwe MidjuxX Q M X
biti mjesto gdjekriminalci peru VYR M QH]DNR Q L WeR nudé\bk imélg@gadimdstiD F
XODJDpLPD NRML QLVX YROMQL mRuWiNhhahdsle t§jro@tost Bid WOR VY
XpLQNRYLWR aWLWH XODJDpH RG LVWUDJD L NDBYy&)HQLK SU
Boateng 2020)

Pojedine i tvrtke koj djeluju i poslujuu poreznim oazamarebab bi klasificirati kao
YLVRNR U pf ppgovanju snjima SURYHVWL SRMDpDQXin@gn€igkeQVNX D
transakcijetrebak bi biti ispravno dokumentirane i preglanga X V O XprinM Xa pranje

novca SR G QLM H WsttucjerkdighdHi HD YH NOLMHQWLPD NRML SRVOXM
trebali bi XVSRVWDYLWL VXVWDYH NRML UH LP RPRJXULWL GR
identifikaciju kupacaobradu transakcig te njihovupohranu]D EX G XU X ,)Xa8aRz2wW U H E X
nadzor u suradnji eegulatornim tijelimgGyeniBoateng 2020)

Prepoznajse SRWUHED ]|D KPNO@OQDYRGMH K SRUH]JQLK ]DNRQD L ]
novca radi ukidanja regulatornih rap zakommakoje porezne cazp LQH SU & YD BpiQDH H
QRYFD L NRUXPSLUD @ blijeBlRFD Loy LbliskaHkoYeRGijaL | P H gakora o

bankovim tajnamau offshore financijskincentrima irastalLQDQFLMVNLK JORPLQD S
poreza i pranja noecdiliem svijeta(Mugarura 2017).

U nastavku serikazuju rezultatiAML (engl. anti-moneylaundering indeksa ipokazatelja

financijske tajnovitostig€ngl.secrecy sc@ SR MH G L Q D p ®U KOGhIZA fjéétiicu od

jedan do desets prosjelom zemalja europske unijeao referentiom vrijednoa a ggraf 1).
BaselovAML indeksmijeri rizik od pranja novca i financiranja terorizroajurisdikcijama

svijeta ocjenjujerizike na temelju podatakaL] MDYQR GRVWXSQLK L]J]YRUD NI
Transparency International, Svjetska banka i Svjetski ekonomski fdfokusira se na pet

relevantnih domen&oje su
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kvaliteta AML okvira

x

x

mito i korupcija

x

financijska transparentnost i standardi

x

javnatransparentnost i odgovornost

X SUDYQL L SR(Bds#Vlihgtitute dd Gpudtrance, 2022)
Dalje, urezultat financijske tajnovitostilazeanaliz pravnog okvirazemlje,njezinih zakora,
propiai provede 3RND]XMH SRWHQFRKD @ yirlNag) OWvigiada V9Dt M D
korist (Tax Justice Network201§.

Graf 1. AML indeks pokazatelj tajnovitostbdabranih poreznih oazgprosjeka EU

=
o

m AML indeks

m Pokazatelj tajnovitosti

O P N W M O ON O ©

Izvor: Izrada autora prentasel Institute on Governanc&ax Justice Network022.

$QDOL]RP SRGDWDND L] JUDID YLGOMLYR MH GD VYLK GH
SRND]DWHOM WDMQRYLWRVWL RG SURVMHND (XURSVNH XQI
rezultatima koji se odnose na Nevis/(){ Belize (75), Mon&o (7, L .DMPDQVN® RWRpMI
Najbolji rezultat imaHong Kongsas, a Wiklald H25bodova YLAH RG BWdp3skd&iHN D
unije. 6 GUXJH VWUDQH VYHREXKYDWQLML $0/ LQGHNV MH YL
(4, X VYLP SURPDW UasiinLNonékb AIRWIHP P4 @reimatranog uzorka.
IDMYHUL MH QD .D M®RB)Q\N¢WNsR (B,08), \Bahariviiia(5,93), Panami(5,81) i

Belize-u (547), poreznim oazama koncentriranim oko Karipskog mmggede ih Hong Kong

sa 505 bodovalL aYLFD448ND VD
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AaYLFDUVND MH QHGDYQR VLJQDOL]LUDOD SURPMHMX X VY
tajnama iQD]QDpLOD GDa @HHWMW MW UHPMHORYDWL NDR VLIXUQH
ERJDWVWYR NRUXPSRY D Q XKVXR O GRRPEILY KR (&tEdjeGtindioS R p
podataka sa 60 drugih zemalja (Mugarura, 20BAY R LQGLFLUD S RgBadRiN SURP N
LQVWLWXW ]D UXNR YRy H QKd porezsiki 6hgal W IR \] B N XD INAX EXRUSH 8 Q LW |
dovoljannapredak u borbi protiv pranja novca
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3. 6895(0(1, 2.9,5 35292 (1-$ %$1.291,+ 75$16%$.&,-$

3.1. Makroekonomske determinante razvoja internet bankarstva

Internetsko bankarstvpojam je koji opisuje digitalizacijucjelokupnih bankovnih procesa.

Realizira se putem ponude proizvoda i usluga preko interieRULVQLFLPD RPRJXU
L]Y U a rdrm3&kadya pristup bankarskim uslugama putddd HyDMD SUHJOHMGQLND L
u bilo koje doba dana, neovisno o lokakiirisnika uslugePotreba zanternetbankarstem
SURL]OD]L L] VYH Y H U Hrist@oWugrandjgnje jindvirSibanEjskibh podacima

(Digital adoption, 2022).

Usvajanjeinternetbankarstvaodnosio stom NRMRP SRWUR&DpL WYUWNH L RLU
usluge digitalnog bankarstvavisi o preferenciama SRWURADpPD i NRQUSIXIUHQFLM
W H K Qo @&kl i1 infrastrukturj regulatorim zahtjevma, P D U N HiwVstr@égigma,
partnerstima V. SUX&DW H O ML P D iXNVROXUIDQLL [SNYEEFR £ WD 12)
ORGHOL GLIJLWDOQRJ EDQNDU\RE DD NIU B GIU & Nojiplisftivm B QR R M/
poslovnidc banku NRPSOHWQX VDPRVWRMHUX DOWHUQDWLYX

Graf2 80DJDQMD X i LKQmBrikResk(CH)Nsektor, % BDPa

e

3.40

3.20 e

3.00
2.80
2.60

2.40 —_— \//j

2.20 T —_—

2.00

2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017

e Europa SAD Japan Izrael

svijet

Izvor: izrada autora prema OECD Going Digital Toolkit, 2022.

Hunady, Pisar i Durcekowaavode da switkeu L Q IR U P D3akidpl\YFORAD Q L]YRU LQRYD

u gospodarstvi da pLQBDpPpDMD Q XnGzdetaRakbXISQVUDALYDQMH L UD]YR
13



europskinzemalla QDMYL&H X QRUGLMVNLP NDR kaVZ R N\VOMapO D Q G
XODJDQMD X LVW in@jé ISR QWHY D QU XpLROMDN QD SRND]DWHOMH
konkretno, produktivnost rada i dodanu vrijednodtl grafu 2. prikazana su ulaganja u

L Q I R U Pixdvhurfkétijskisektorrelevantningeografskih cjelina zemalja Vidljivo je da

6$' LPD QDMYL&H XGMHOH XODJDQMD X SURPDWUDQRP SHUI
HXURSVNH |JHPOMH L ,]JUDHO 3URPDWUDMXUL SRGDWNH QD
XODJDQMD X ilkk@ménhidatizky deptrl sa,2% BDRa u 2010. godini na,22% u

2017. godini.

Ukupna dodana vrijednot QIRUPDWLPpNRJ L $eROPXEMDN DJFLRMWINRDJ MH Y Lé
650 milijardi eura u2021, RG pHJD VX QDMYHuUL XGLR pLQLOGH XVOXJ
proizvodnje.' RGDQD YULMHGQRVW LQIRUPDWLpPpNRJ VHNWRUD UD
2021. godine (gra3.).

Graf3'RGDQD YULMHGQRVW (nifRiEPRMEUPNRI VHNWRUD

700,000
650,000
600,000

550,000

500,000 mmmm [CT ukupno

e |CT usluge
450,000

400,000
350,000

300,000
2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020 2021

Izvor: izrada autora prema Europska Komisgaz22.

5DVW LQIRUPDWLpPpNRJ VHNWRUD YLGOMLY MH L NUR] ]DSRV
godine rasla za 28% u proizvodnji, te 19% u uslugama, u kojima jenternetbankarstvo

graf4 Uslugess X SURPDWUDQRP SHULRGX LPDOH NRQWLQXLUDQ
skok u 2017. godinDodatno, u QDMYHUL ISREVIRDW R WEUW R XpAXQOQOQ R

programiranje, savjetovanje i srodne djelatnostikojem sui usluge internet bankstva
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]IDSRAOMDeS®@ B XMWHD YLAH OMXGL RG RO@INRYHPIpHMAVERNREG V HN W R
(OHNWURQLpPNH NRIFRBIRQ R D Mihjnikasijgkr¢kitbrEU-a na kraju2019.
godire ukupnoje ] D S R & ok kd%,®mRllijuna ljudi(Eurostat, 2022)

Graf4 =DSRVOHQRVW X LQIRURDWIOMNRP VHNWRUX (8

125.0
22.8%
120.0
115.0 13.9%
110.0
105.0
2014 2015 2016 2017 2018 2019

= |CT proizvodnja ICT usluge

Izvor: izrada autora prenteuropska Komisija, 2022.

Nadalje, ugrafu 5. prikazani su postoci populacije svijeta koji su imali pristup i koristili internet

u periodu od 2010. do 2020. godine, raspodijeljeni prema njihovim primanjima.
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Graf5 3BRMHGLQFL NRML NRULVWH v WHUQHW X VYLMHWX VWDQRYQLA
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e \/iSoka primanja srednja primanja niska primanja

Izvor: izrada autora prema OECD, 2022.

S3RG QLAD SULPD Qddinc £ ket Mribdddim vheinjim od 50% medijana prihoda
XNXSQRJ VW Br&Ra @itnanjgpadbazumijevauSRMHGLQFH V QHWR GRKRW
501150% S U R V MidHotRdtdkrazredY La L K SdéntKdr&p0jedince s neto prihodom

iznad 150% medijana srednjeg dohotka( &* ORJXUH MH XRpLWL X]OD]D(
WUL UDJUHGD X SURPDWUDQRP SHULRGX QDMYHUL ]D VUHG
57%, odnosn@6 postotna boda. Slijedi razred visokih primanja, s porastom od 18 postotna
boda, te razred niskih primanja s rastom od 16 postotna boda.

8] RSUHQLW SRUDVW EURMD NRULVQLND LQWHUQHWD ELO
PUHPD SRGDFLPD |D 8MHGLQMHQR .UDOMHYVWPRH@MHURADN
UjedinjenomKraljevstvupao je sa b3 funte u 2012. na,0 IXQWX GRN MH SURVMH
MHGLQLFH SUHNR PRELOQH PUH&H SDR VD . ggdiniv H X Q
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Graf6 7TURANRYL MHGLQLFHUKQWHDBBWWIR GDWODEMD R X ...

35

30

25

20

15

10

2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020

8 ]levV UE === D} Jov uE 1
Izvor: izrada autora prentdational Infrastructure Commissipf022.
Konkretan rast broja pojedina&aji sukoristili internet za internet banksivo kroz godineu

EU prikazan je na grafd. Vidljivo je da u promatranom periodu dolazi do rasta od 23 postotna
boda, sa 36% u 2011. na 60% u 20gAini.
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Graf 7 Pojedinci koji koriste internet za internet bankarstvo VW DQRY QLAWY D

2011 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020 2021 2022
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Izvor: izrada autora prema Eurostat, 2022.
32 QWHUQDFLRQDOQD SODubDQMD NUR] 6ZLIW

30DUDQMD NDUWLFDPD SUYL VX SXW S gadiR5aR\0HDJ @XYvailb QM
trilijuna dolara na globalnojrazinOHy X UD]JYLMHQLP JRRSERGCMUNMW YHHPO MH
QDMYLAH VWRSH EH]JRWRHG @NRMKakeri@tDuidaQdvRRs transakcija

(Swift, 2022) U G U & D YDrB2voju, viade REHVKUDEUXMX SOBkllegMD JRW
S R Y H UtEagspatzntnosti kontroke nad valutom.3UHOD]DN QD GLJLWDOQD S
WHPHOMQH PRJIJXUQRVWL |]D.SUHNRJUDQLpPQH WUDQVDNFLMH
IQWHUQHWVND W Ucalingtng@viru, SOBWAMZR PAK [DEHU  $ij@njduQ L $SOLE
tradicionalarproces kupnjeUz njihoveglobalre poslowne modeg, poviM HV Q Ri Katt&rD U

tokohk NDR daWR VX WDNVL Lpostdje PHHDX G DD RGE QI VRD ® QN DVNH L M
XRpLWL WUHQG SRYHUDQMD XGMHOD PDQMLK WUDQVDNFLM
Prema Swiftu,  RM SUHNRJUDQLp QLI MCIDRMAMDIN FIRV IV IXV X X GROL
286% od 2017. do 2020. godine, raspon 1.000 do 10.000 porastao je za 163%, raspon 10.000

do 100.000 za 148%,raspon L YL&AH ]D X LVWRP YUHPHQVNRP
2017. do kraja 2020. godine

Porastobujma mH y X Q DhURGIIBRWDpH EDQNH GD SURQDOD]H QRYD
SREROMADMX SRVWRMHUD N DIKuRci ZdhtijlebafRgyb Mdigddhi SR W U D &

standard uslugeX] LVWRYUHPHQR SRYHUD Q MH yXIQINSRGMM™4 QLK ]D
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SODUDDNYD WHKQRORAND UMHAHQMD |DKWLMHYDMX YHOLN
banke, dok manjim bankama preostaje daljnje usmjeravanje na lokalno bankarstvo uz
RXWVRXUFLQJ DNWLYQRVWL SB8beytdl(PMAUQDFLRQDOQLK St
Jedan od odgovora n& DVW X U H LRRWHWIDDHF L R Q jo @eprofra SirabcijskaQ M D
institucija imenom'UX&WYR |]D VYMHWVNX PHYXEDQNDUV\éH. ILQDQF
Society for Worldwide Interbank Financial TelecommunicatiekrD U HSQ/FET. SWIFT pLQ L
NOMXpQL GLR LQIUDVW U XjatnaXelbHQ ID.IY B B & B &M Bl D KXAKROLAVI HDWLX
koristi preko dvjestzemalja 2 P R J X tilsdtizijama povezivanjesigurnorazmjenjivanje

financijskih informacip S U H X ] L BSIRW Xk Gleyl. p

Reputacija SWIFTD NDR SRX]|]GDQH WHPHOMQH LQIUDVWUXNWXUH
prijenoss imovine, Y Hna vrijednosti koju financijska zajednica pridaR ODN&DQRM EU]FR
sigurng povezanost SWIFT je samo kanal za prijenasdncijskih poruka, banke. NOLULQ&NH
N X 8uHe kojenaminju WUDQVDNFLMH QiDiMaRc@skapuR (Schtt, 3ddhaRadis,

2012.

SWIFT je esnovdo 239 banakal ] UD]OLpLWIKGiijtd RIDGMDVPDQMHQMD JU
SRYHUDQMD XBH@XRDIQYRYQ/XEYywbDr, 2008)u vrijeme kad je jedna
SUHNRJUDQLp ¢abtijgvdleD QYPMIFQMD LAH RG GHV HWQKEIRXND aw!
i dugotrajnm, no SWIFT se brzaazvo X akluULQGXVWULMVNX NRRSHUDWLY X
fenomen 3RpHFL 6D,)DHAaH X SUR QD OB dprbfievhX pristiyeH SVHIGAM W X
transakcijske X p L Q N R opekatiRdyVizika, robusnosti sigurnost. SO D U D osRIpnQ R R Q
preuzima odgovornostza reguliranjemfinancijske infrastruktue te razvop PHYXQDURG QLK
standardaS O DaiD QWIN O Mg pMLOMRWPQ L AW Y X VY R Mredistiitdh Q Briségp OD QL F L
baz korisnika je naknadnoS UR a Islbéh@k@a i @a brokee, GLOHUH PMHQMDpPQLFH
depozitorie NOLUN@&RHYVy X Q D dvesHd(jske fondove(Scott,Zachariadis2012).

Danas EDQDND L ILQDQFLMVNLK LQVWLWXFLMD NRULVWL 6:,
kapitala kroz bankarsk sustae. PU R ViMtkhpz@ro vrijeme za provedbu transakcije je
dvadesesekundiSeymour 2008).6:,) 7 E L O M HZnilijGra platnih transakcija dnevno

uz tendenciju rastgswift, 2029.

8 FLMHORM JRGLOL ELMMHEHRS@BWQLK WUDQVDNFLMD \
VWRSX UDVWD RG X SHULRGX RG 4,8 milijgr& transakcdi@R GLQH G
2021 Jedina godina u kojoj je rast bio manji od 5% je bila 20@&f 8.
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Izvor: izrada autora prema SWIFT, 2022.

Osim platnih transakcija, SWIFT presi i poruke o vrijednosnicama, volumen kojih je u
SHULRGX RG GR LPDR SURVMHpPpQL JRGLaAaQML UDV!
transakcija, u apsolutnom iznosu jednak 5,27 milijé8aift, 2022. Uz razvijanjeSWIFT-ove

Globalre inovacie S O D U QyM3obal Payments InnovatioreGPI), koja se fokusira na

dodatnaS R E R O(RBaxiizy@thal, 2017 transparentnostt EU]L QL SthRs#ERijaHUQ M D

manje W U ReaMHRYWYX Q D U R G Q pdstaviiajD seCigpnisljDza daljnji rast

.R U L@h I$®iftgpi sustava SUHNRJUDQLPQLK SQWHUINFLRQDOQLK
L]Y U a uYdRu ¥d24 sata, dakih VWLAH RGDMGMAWH X Qptikaiahb PLQX
na grafu 9Dodatno, Swift tvrdidaje® WUDQV DN R IGNUH W BHYERNHY X NRMLK V X
minimizirane valutne kontroeEU]LQD SURYRYHQMD MRASEUSODUDQMB
8MHGLQMHQRJ .UDOMHYVWYD X 6MHGLQMHQH 'UADYH VWLAF
6sati AWRVISR UH G L YiRsugta@nia BSDOLU D Q MiD zémlRa J
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Graf 9 Brzina provedbe internacionalne transakcije kroz sustav -$pift
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Izvor: izrada autora prema Swift, 2020.

Nadalie, tUHQXWQR VH QD X]JRUNX RG WULGHVHW EDQDND WH\
XV NODYyLY DRarisnika D pstv@ibm vremenuNo, valja naglasiti da iako obujam
LOQWHUQDFLRQDOQLK SODUDQMD QD VYMHW ViaRoMrdi®d ] LQL UD
protiv pranja novcaSRVWDMX VWURAL EDQNH WUHEDMX YIsdaH SRYNM
kojimaobavligu PHYXQRSRGQEDQMD *UHA&AND R G absvikdmehtijidNiRUHV SR C
P R addvesti do velikih kazni JERJ pHJD s¥diskinh banaka povuklo iR GUHYHQLK
koresponderskih bankarskh odnosD L]PHYy X L JRGLQH 1DMYLAaH
YLVRNRGiELWYQQLVNLP SURPHWRP NDR &@&WR VX .DULEL $IU
prijavijuju padvolumenaP Hy X Q D U R G IB4arbayex RIQ2017).
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4. MODEL RANE DETEKCIJE SUMNJIVIH BANKOVNIH TRANSAKCIJA

4.1. Opis podataka

Podacio transakcijamau modernomkontekstu pohranjuju se u baze podatakaRastom
popularnostibankovnih aplikacija, QDOD&RWHHED ]D NXBUQ Bl W $dQviikP
sustava modeliranja transakciPovijesni podactrebgu V D &vatigvekorisnikovetransakcije
i SUX &btajdn prikaznjegove aktivnosti Dobro modeliranje transakcijskih podataka
R PR J X (aba¥aD povijesnh podatDND L R QDWIEAG X DL(KYIsyd & B&yojamma
2020. PolaznaMH WRpPND GHILQLUDQMH VW Xsp2fmbje WdrEain& D X ED]
transakciji(Musoko, 2020).
Stupcipromatranog skupa podataga
X jedinstveniidentifikator transakcije
X jedinstveni LGHQWLILNDWRU NRULVQLpPpNRJ UDpXQD
X vrijeme kada se transakcija dogodila
X tip transakcije
X iznos transakcije
X VWDQMH NRULVQLpPpNRJI UDpXQD QDNRQ L]YUGHQH WUDQ
X GUADYD GUXJRX WEXHidgcloNAdhe transakcijizrada autora prema
Musoko, 2020)
Radi pojednostavljenog spremanja podataka, kao tipovi transakcija identificirani su gotovinska
XSODWD L LVSODW ediodNDRBHpXIMQ LWNRDVIHPX YD QD GUXJIL OF

G U g Dbobiuto te internacionalni transferedstavdECB, 2022.
Tablical Transakcije jedno@d NR U LIV Q DpX Q D

id korisnikov saldo nakon GUAaDYD GUX|
transakcije : id tip transakcije datum iznos transakcije korisnika
433 16 . ORNDOQL WUDOQVIH: 24.01.2021 51.786 153 | x
434 16 . gotovinska isplata 25.01.2021 516 -363 | X
435 16 . gotovinska uplata 29.01.2021 258 -105 | x
436 16 . ORNDOQL WUDQVIH: 02.02.2021 8.474 8.369 : x
437 16 . gotovinska isplata 09.02.2021 15 8.354 : x
438 16 . gotovinska isplata 10.02.2021 32 8.322 X
internacionalni transfer sa
439 16 . drugog UD b 13.02.2021 1.895 10.217 | Sierra Leone
440 16 . ORNDOQL WUDQVIH: 18.02.2021 14 10.231: x
441 16 . gotovinska isplata 21.02.2021 188 10.043: x
internacionalni transfer na drug
442 16 . UDp 21.02.2021 526 9.517 : Senegal
443 16 . ORNDOQL WUDQVIH: 24.02.2021 279 9.796 | x
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444 16 . gotovinska isplata 01.03.2021 178 9.618 | x
445 16 ORNDOQL WUDQVIH: 03.03.2021 93 9.525 ! x
446 16 ORNDOQL WUDQVIH: 08.03.2021 274 9.251 x
447 16 | gotovinska isplata 11.03.2021 178 9.073 : X
448 16 . gotovinska uplata 13.03.2021 135 9.208 | x
449 16 . gotovinska uplata 17.03.2021 961 10.169: x
450 16 | gotovinska uplata 18.03.2021 264 10.433: x
451 16 . gotovinska uplata 21.03.2021 269 10.702 ¢ x
452 16 | gotovinska isplata 22.03.2021 8 10.694  x
453 16 ORNDOQL WUDQVIH: 28.03.2021 252 10.442 : x
454 16 | gotovinska isplata 29.03.2021 146 10.296 : x
455 16 . gotovinska isplata 29.03.2021 90 10.206 ; x
456 16 | lokalni transfer saGUXJRJ L 03.04.2021 157 10.363: x
457 16 ORNDOQL WUDQVIH: 09.04.2021 1.405 8.958 | x
458 16 ORNDOQL WUDQVIH: 15.04.2021 15 8.943 ¢ x
459 16 ORNDOQL WUDQVIH: 20.04.2021 922 9.865 | X
460 16 | gotovinska uplata 21.04.2021 212 10.077 X

Izvor: izrada autora

Tablica 1. prikazueWUDQVDNFLMH NRMH SULSD @aDpkédledNiRpdgy QLPNRF
skupa podatakadtristo NRULVQLPpNLK UDOWXQDWIUBQVSDNGERUMR NRULaAW
pogledati prilog2 7UDQVDNFLMH X WDEOLFL S RHLGONAhEaBEDN UR QR |
sa jedinstvenim identifikatorod33 ELOD MH ORNDOQL WUDQVIHU VUHGVWI
UDpXQD QD GUHJ86YL]GRIMRARHY NRML MH RVWDR @&oUDpXQX
VDOGR UDpXQD QDNR,Q QDINHOBHNAFLWRAHPR [DNOMXpLWL G
SURYHGEH WUDQVDBWXSBFEAGRADYD“GUXJIJRJ NRULVQLND?3 F
QLMH ULMHp R WUDQV IBWKPYIMY D QDNRIB b @ ipiEnketehDIBX Q
WUDQVDNFLMD SURVMHpPpQH YWLKIIBGQRR®X RG ¥ VXP GR
godine.5LMHp MH R GHYHW LV S OjedahBedokalHilVtvins{etaedgtBvall@ W R Y L C
QHNL GUXikhndopKupogiaX Q\H GYD LQWHUQDFLRQDOQD WUDQV
GUADYH 6HQHJDO .R@GDPHQRDGEMBEXKXWD |DELOMHAEdPoMH L Pl

negativan saldo.
42. OHWRGRORJLMD LVWUDALYDQMD

JLODQFLMVNH LQVWLW XFLM H kéjiRedDindjX S\UHD GM DGQURDFD W.I0 14 X |
LVSXQMDYDQMD RYLK VPMHUQLFD MH SUDaWR NVHH LMEO\RNNA D [S
koji zahtijevamnogoresursasklonjf JUHANDPD L OREQ RVBRQIMXL(FARd, K UH]XC
2022). SUR FHV R Qrbgxadiiay O MM B QSWID U H Q M Hkoje s£Dage/ ria kefklM D
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unaprijed definiraim modela odnosno pravilaProgrami]D SUD UH Q M HRW R DXQNMIMNE L M
institucijamaizbjegavanjeS OD KBZQM S RYHUDQMH X J @pe@Givih WHRBXNRY D QI
kroz smanjivanje brojaUXp QLK SUHaZaQ®Qlik@ad ANONE R QD Wavajulsumrifiye

transakcije, popueelikin gotovinskih depozita QHXRELpPpDMHQH D N VW WYRQRW WD UDL
UDYQRWHAaX L]PHYX VLJXUQR V WdridniddGhkimizikeny BRIV H N R U L
je dopustiti L ] Yalkdje Y H G H J r&ddjRRAdrY, 2022)dok je fokus n&orisnicimasa srednjim

i visokim rizikom

Program]D SUDUHQMH W U D IiQhe\D 2hpidaii Podatd@dvédan\s XrBrsakcijom i

provodi tepodatke kromsustavnadefiniranapravila rizika Sustav tada automatgkiepoznaje

i R]IQDpDYD VXPQMLYH()WBEREIHph NRIR GHV R/ WXQVDNFLiYH LOL D
tUDQVDNFLMH L]QDG |Rii} PHYKQ®RIRENHQQBVRVAUHYHQH YULM
(iv) velike gotovinsle depozie ili podizanjanovca, (v) epoznag izvore ulaznih i izlaznih
sredstavaQD UDpXQ )RQJ

=D RVLIXUDQMH GREURJ SUDUHQMD WUDQVDNFL¥EDhSRWUHE
korisnka NDLPH SRDOHOMRBRXMEBRVWL SR Widhakd WampboRitaiQtey LW H W F
podatke kao dio svoe WUDWHJIJLMH &aWR MH SRAINOSEMGID jedXTRHPQW LW H\
RGVWXSDQMD X DNWRERRW\E DRI XN pHXOPY HNa&aeWpo@dbny YLP UD
je usporey LYDWWLYQRVW WU NBFRMDY QHpMUH QW Q,RBja dé&J dratiHeG QR a U X
temelju S R Q D2 DVQLVE kopispikRal Potrebno je pratiti XpHVWDORV,W SmisiiD QVD N F |
prepoznavamy sumnjivin aktivnosti na temelju brzogs RPLF D Q M D si@dtaako L K
RGVWXSDMX R G atentatspdizddth@jarfksdmih vrijednostii redovitih velikih

depozin NDR suWSFRO DO (0DH @idnorari pojedinca. . R QD p QR a H {@ N\v@hRnjivati
LQIRUPDFLMH R WUDQVDNFLMDPD X ED]X SRGDWHND NRMD
2022).

6NXSRYL SUDY LptaDja XoB&PIRWEKQEMDXW L MHG QR V W DragQlacia ©OL VORA
sana institucija zahtijeva Primjerice, P R JX j& definirati SUDYLOR NR MaHhetko VO XpD M
SRNX&D L]YUaQW R G 0D yils@itsltthDspkCifi generiraupozorenjeTakav stil

restrikcijskih pravila podrazumijeva postojanje crne liste korisnika, zemalja ili drugog
bLPEHQbhaprogadWDMX VDPR WUDQVDNFL MridonN IRteHVald VX X Gl
naglasiti da su crne liste vremenski skupe, odnosmnpanousporavaju rad sustaggporastom

broja transakcija.Za ulazak u trag suptilnijimQDpLQLPD SUDQMD QRYFD SRWlI
pravila, koji su kompleksniji.Primjer takvog skupa pravila je: akg H Y L dHH \WWXEJPLX Q D
prijavi s isteinternetskeadrese unutaR G U H y H Q Ridutg,Ulékikdbadresu na jedasat i
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generirati upozorenje.Skupovi pravila definira radnje koje trba poduzeti XNOMXpXMX UL
W UHQXW D Np&& énjaS B (POPR).
6 X VW D YmatiRtatihe pravilkojasePHY XV REXGER R LV N,GRNGXPKINDQD LQWHUD
P R dilHaktivirati nekoliko, time S RY H MDkenu rizikatransakcije Kao rezultat toga,
VXVWDY P &atdrevj®© DWWLDSobkvihtervencii D QD O LRWLH BWM UD iiHQ M H
transakcija trebaiti fleksibilno, za O D rdagodbu potrebama korisnika, skalabilda bi se
RVLIJXUDOD EU]D SURYHGED X QD W RoptrstiRmaHFLRNDRY D B XEXLGUA
za promjene u zakorinovootkriveneshemepranja novcdSEON, 2022)
Identificirana pravila modela rane detekcije sumnjivih bankovnih transal®ifaUHyXMX GD
sumnjivimtrebaR]QDp LWL

X WUDQVDNFLMH L]Q DE%WPIDVHVHIORVREG ]DNRQVNL SUHGYL

Y% UDGL SUHGRVWURAQRVWL

x

PHY X Q[ UWrénh&fé€g iznad polovice vrijednosti tuzemne sumnjive transakcije
Ya
x QHREMD&AQMHQH PDVRYQH WUDQVDNFLMH JRWRYLQRP
LIQODG Yy
x velik broj transakcijau kratkom vremenskom razdobl{u>75 u 48 sat), posebno u
UDpXQLPD N@& N LE B@ridmidiRhosti
X LIYRU XOD]QLK L L]OD]@ls&poznatdgVIXDRD DOPQDIRLX®J UDp
X PHYXQBUWRGOU ili iz YLVRNR ULDADALEelju listeY LVRNRUL]LpQL
W U HGUUL&pareznih oaz&uropske Komisijes niskom X p L Q N&RUSdstavBrotiv
pranja novcatablica2.)
X WUDQVDNFLMH L LOL REXMPL XNXSQH DNWNWQRY ®WAaUNX R
SYUKRP UWHQXWDILFLUDQH X WUHQXWNX RWYDUDQMD NRL
x transakcig identificirarekaoneke X ODQFX VORAHQRJ QL]D WUDQVDNF|
UDpXQD EDQDND VWUDQNL L MXULVGLNFLMD L XND]XM
X neregularne transakcije ili aktivnosti 4D p ¥z@aa autora premi@inancial Crimes

Enforcement Network2003, HANFA, 2015, Fong, 2022)
Tablica2 'UADYH V YLVRNLP ULJLNRP ]D SUDQMH QRYFD

Datum stupanja na snagu
Afganistan 23.09.2016
Barbados 01.10.2020
BurkinaFaso 13.03.2022
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.DPERGAaD 01.10.2020
Kajmanski otoci 13.03.2022
Demokratska narodna Republika Koreje 23.09.2016
Haiti 13.03.2022
Iran 23.09.2016
Jamajka 01.10.2020
Jordan 13.03.2022
Mali 13.03.2022
Maroko 13.03.2022
Mijanmar 01.10.2020
Nikaragva 01.10.2020
Pakistan 22.10.2018
Panama 01.10.2020
Filipini 13.03.2022
Senegal 13.03.2022
-XaQL 6XGDQ 13.03.2022
Sirija 23.09.2016
Trinidad i Tobago 06.03.2018
Uganda 23.09.2016
Vanuatu 23.09.2016
Jemen 23.09.2016
Zimbabve 01.10.2020

Izvor: izrada autora prema Europska Komisija, 2022.
SRGDFL RIX3kegOR E L p GQRiMdiajuu posebnpdatoteci koja se zoid Y MHA U H
0 sumnjivim aktivnostimgengl. Suspicious Activity Report SAR, koje je formatiraro na
SRVHEDQ QDpLQ NDNR EL JD ILQDQFLMV N ustar@géydriradmh pDUL L |
obliku (Fong, 2022).2 S (1 H QLL]W R &1suinkjivim transakcijamixebdo bi identificirati par
bitnih elemenatatko, & \\k&da gdje, ] D aiWaRo. Konkretno, treba identificiratiko provodi
sumnjivu aktivnostkoji se instrumentiimehanizmi koriste z& U R Y Rsuhtigjiwd tlansakcije
kada i gdje se sumnjivisansakcijadogodila, je li se dogodilau stranoj jurisdikciji, ] D aj&/ R
sumnjivaL N R Q Dkp €eRlogbdilsitonD NRQFL]DQ WR pDORNANc@RCIimgD Q QD p L
Enforcement Network 2003). Izlazi programa]D S UD UH Q M H trélygu DROO/IDNNSL WIIDW L
popunjavanje | Y Mabaumnjivim aktivhostima
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Slikal Dijagram odluke treba li institucija obavijestiti regulatorno tijelo o sumnjivoj transakciji

Izvor: izrada autora prema Fong, 2022.

Dijagram na slicil. prikazuje tijek odlukeu modelutreba li transakciju koja je generirala
upozorenje prijaviti regulatornom tijelu kao sumnjv@RGUD]XPLMHYD RVREQL L
]JIDSRVOHQLND NRML GRQRVL RGOXNX QD WHPHOMX LQIRUEF
NRULVQLDPNIRPRE upitanju Prvo VH SURYMHUDYD RGVNDpH OL WU
]JDELOMHAHQLK X]JRUDND SRQDADQMD NRULVQLND DNR QH ¢
WH X VOXpDMX GD MH RGJRYRU QD REEIDWHWDOWL YR YOUD®
REMD & Q Mj{ QWGIL SIRIDW MH XoNRGEWRNW LVDHGE UDPIREPL O BIpAQORL
sumnjivu aktivnost WDNRYHU VH SUHSRUXpD SRGQRAHQMH SULMDY'
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43. SHIXOWDWL LVWUDALYDQMD

Primjenom modela detekcije sumnjivin bankovtiansakciaQD WUDQVDNFLMDPD NR
U D p X (pilje sagledanog u skloptablice 1, podaci seS U R a L Stpledxojijiedom ispisuju

UDGL OL VH R YLVRNRUL]JLpQRM GUaDYL MH OL WUDQVDNFL
UDpXQ NUDWDN R'IXIPQMB]WRIDNRQDPQR SURFMHQH VPDWUI
natemely zadamh pravila modela.

U tablici3. mMRJIJXUH MH YU @odtb tan€ @etekcije dvipel ukupno 28ransakcif

korisnika 16 prepoznate kao sumnjive. Prva sumnjiva transakega jedinstvenim
identifikatorom433 MH WUDQVIHU VUHGX@XONDURGUABRXMK. R®PpXQ ¥a \
MX PRGHO R]QDpDYD VXPQMLY REnod bansakpPi OMQO SUY RIYSUD Y
Drugasumnjivatransakcija s identifikatorom42 ELOMHAL LQWHUQDFLRQDOQL S
6HQHJDO YLVRNRUL]JLpQX GUaDYX SUHPD @aWRWMEUSUDYLO
automatskip LXPQMLYRP QHRYLVQR R NROLpPLQL WUDQVIHULUDC
Niti jedna transakcija nedvojenomNRULVQLpPpNRP UDPpXQX QLMW UDQVI
prije poznat sumnjivU D p X Q

Tablica3 7UD Q VD N F L byHJ B RXQ § QR pddlstdige modela

saldo
id nakon GUAaDY transferirano
transakc : korisnikov | tip transakci i drugog YLVRNRU: sa/nasumnjiv razlog za sumniji
ije id transakcije i datum iznos je korisnika GUADYD UDpXQ sumnju va

lokalni

transfer na
433 16 | GUXJL 24.01.2021 51.786 153 | x NE NE LIQRV ! DA
gotovinska
434 16 | isplata 25.01.2021 516 -363 | X NE NE X NE
gotovinska
435 16 | uplata 29.01.2021 258 -105 | x NE NE X NE
lokalni

transfer sa
drugog
436 16 | UDpXQELC 02.02.2021 8.474 8.369 | x NE NE X NE
gotovinska
437 16 | isplata 09.02.2021 15 8.354 | x NE NE X NE
gotovinska
438 16 | isplata 10.02.2021 32 8.322 | x NE NE X NE
internacion
alni
transfer sa Sierra
439 16 | GUXJRJi 13.02.2021 1.895 10.217 | Leone NE NE X NE
lokalni
transfer sa
drugog
440 16 | UDpXQLC 18.02.2021 14 10.231 ¢ x NE NE X NE
gotovinska
441 16 | isplata 21.02.2021 188 10.043 | x NE NE X NE
internacion
alni
transfer na YLVRNRUL
442 16 | GUXJL 21.02.2021 526 9.517 | Senegal DA NE zemlja DA
lokalni
transfer sa
drugog
443 16 | UDpXQL 24.02.2021 279 9.796 | x NE NE X NE
gotovinska
444 16 | isplata 01.03.2021 178 9.618 | x NE NE X NE
lokalni
transfer na
445 16 | GUXJL 03.03.2021 93 9.525 | x NE NE X NE
lokalni
transfer na
446 16 | GUXJL 08.03.2021 274 9.251 : x NE NE X NE
gotovinska
447 16 | isplata 11.03.2021 178 9.073 | x NE NE X NE
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gotovinska
448 16 : uplata 13.03.2021 135 9.208 i x NE NE X NE
gotovinska
449 16 : uplata 17.03.2021 961 10.169 : x NE NE X NE
gotovinska
450 16 i uplata 18.03.2021 264 10.433 : x NE NE X NE
gotovinska
451 16 | uplata 21.03.2021 269 10.702 | x NE NE X NE
gotovinska
452 16 | isplata 22.03.2021 8 10.694 | x NE NE X NE
lokalni

transfer na
453 16 | GUXJL U 28.03.2021 252 10.442  x NE NE X NE
gotovinska
454 16 | isplata 29.03.2021 146 10.296 i X NE NE X NE
gotovinska
455 16 | isplata 29.03.2021 90 10.206 | x NE NE X NE
lokalni

transfer sa
drugog

456 16 | UDpXQL 03.04.2021 157 10.363 | X NE NE X NE
lokalni

transfer na
457 16 | GUXJL LU 09.04.2021 1.405 8.958 i x NE NE X NE
lokalni

transfer na
458 16 | GUXJL U 15.04.2021 15 8.943 i x NE NE X NE
lokalni

transfer sa
drugog

459 16 UDpXQLC 20.04.2021 922 9.865 i X NE NE X NE
gotovinska
460 16 | uplata 21.04.2021 212 10.077 i x NE NE X NE

Izvor: izrada autora

ORGHO MH ]D VYLK WULVWR SURPDWUDQLK NRULVQLpPNLK
VXPQMLYLPD R]JQDpLR QMLK AWR SUHGVWIum® Mib X1
sumnjivih WUDQVDNFLMD MH Y% 1DMpH&UL UD]JORJ ]D VXP(
GUXJRJ UDpXQD UHJLVWULUDQRJ X EDQFL X YLVRNRUL]JLpPQR
Kajmanske otoke i Panamu, analizirane u sklopu poglavlja 2.4. i grafaG.d@&/ QR ]J]DELOMH 3
MH WUDQVDNFLMD X YULMHGQRVWL L]QDG Yo WH RVDF
LIQDG Yo 1LVX ]DELOMHAHQL VO X ulkiMtkovhLvrafieBkdhR J EUR
razdoblu RGQRVQR YLa&H RG WD D>XQQ D NKELMWMWID DR QW DWRIX pD M H
transferaVUH G VW D Ydd pQi® paziap¥®U XIJRJ VXPQMLYREUQRWRID.RQDp
]JDELOMHAHQR MH NRULVQLpNLK UDpXQD VD GYLMH VXPQM

po tri. Tablica 4. prikazue XPQMLYH WUDQVDNFLMH SUYLK SHGHVHW NF
Tablica4 Sumnjive transakcije detektirane moded rane detekcij@g D SU YLK NRULVQLPpNLK UDpXQD

kori saldo transferira
id sni nakon visoko i no sa/na
transa | kov transakci i GUADYD UL]JLE sumnjiv sumniji
kcije id tip transakcije datum iznos je korisnika GUAL UDpXQ : razlogzasumnju va

internacionalni
transfer na drugi
81 3 UDp 02.04.2021 281 57.669 | Filipini DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA
internacionalni
transfer na drugi
94 3 UDp 11.05.2021 85 47.018 | Afganistan DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA
internacionalni
transfer sa drugog
117 4 UDp 18.04.2021 101 63.253 | Haiti DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA
internacionalni
transfer sa drugog

179 7 UDDp 28.01.2021 6 56.472 | Iran DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA
internacionalni
transfer sa drugog Trinidad i

231 8 : UDp 07.04.2021 96 53.340 : Tobago DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA

internacionalni
transfer na drugi
236 9 UDp 22.01.2021 23 58.463 | Senegal DA NE YLVRNRULJLpQE DA
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339 12 | gotovinska uplata 03.04.2021 9.767 38.550 : x NE NE LIQRV ! Ya DA
lokalni transfer na
433 16 | GUXJL UDpX 24.01.2021: 51.786 153 | x NE NE LIQRV ! Ya DA
internacionalni

transfer na drugi

442 16 UbDp 21.02.2021 526 9.517 ;| Senegal DA NE YLVRNRzémla pQE DA
internacionalni
transfer sa drugog internac. transakcija >

602 21 UbDp 17.03.2021 8.697 42.954 | Latvija NE NE Ya DA

internacionalni
transfer sa drugog
617 21 UbDp 27.04.2021 12 45.836 | Panama DA NE YLVRNRUL]LpQE DA
internacionalni
transfer na drugi
628 22 UDp 03.03.2021 68 67.260 : Nikaragva DA NE YLVRNRUL]LpQE DA
internacionalni
transfer sa drugog

629 22 UbDpDp 09.03.2021 109 67.369 : Nikaragva DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA
808 28 i gotovinska uplata 16.05.2021 9.655 78.732: X NE NE LIQRV ! Ya DA
internacionalni
transfer na drugi internac. transakcija >
814 29 UbDp 21.01.2021 4.924 41.743 i Antarktika NE NE Ya DA
internacionalni
transfer na drugi Kajmanski
848 30 UbDp 11.02.2021 177 45.564 | otoci DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA

internacionalni
transfer na drugi

849 30 UDp 13.02.2021 107 45.457 : Iran DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA
lokalni transfer na

893 32 GUXJL UDpX 04.02.2021 9.520 22.689 : x NE NE LIQRV ! Ya DA
internacionalni
transfer nalrugi Trinidad i

944 33 UDp 25.04.2021 52 54.671 . Tobago DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA

internacionalni
transfer na drugi
955 34 UDDp 25.01.2021 1.395 57.128 | Albanija DA NE YLVRNRUL]LpQE DA
internacionalni
transfer na drugi
1273 43 1 UDp 21.02.2021 172 35.404 | Maroko DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA
internacionalni
transfer sa drugog
1289 43 1 UDp 18.04.2021 1.504 42.303 ;| Jordan DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA
internacionalni
transfer sa drugog

1317 45 UDD 05.02.2021 292 83.672 | Jordan DA NE YLVRNRz¢mla pQE DA
lokalni transfer na

1349 46 ¢ GUXJL UDpX 23.01.2021: 31.139 21.031 : x NE NE LIQRV ! Ya DA
internacionalni
transfer sa drugog internac. transakcija >

1380 47 i UDDp 26.01.2021 4.831 61.483 : Malta NE NE Ya DA

1416 48 : gotovinska uplata 09.02.2021 9.746 52.836 | x NE NE LIQRV ! Ya DA
internacionalni
transfer sa drugog Mijanmar

1481 50 i UDpD 24.02.2021 134 23.826 | (Burma) DA NE YLVRNRUL]JLpQE DA

Izvor: izrada autora
44, 2JUDQLpHQMDpaLVWUDALYDQ

U okolnostima zabranjene distribucije stvarnih podatakabamkovnim transakcijama
pojedinaca, radi2 Saiuredle R ] D aW L W L20$GRENBEAUCENMDpskoj uniji(Eur-Lex,

LOL VOLpQLK IDNRQD R WDMQRV\WR GIRAE.D MWRANLE VOB QG L
JHQHULUDQL VX UDpXQD O Qeurrait) pisanDupRIdyu B)Radgax|gjD N
pojednostavljenu sliku realnosti i stvoreni sunamjerom prezentiranjaQ D p b& koji
funkcioniramodeldetekcije sumnjivih transakcijaneseru rady kaoi njegovog testiranja
Nadalje, prepoznajese redostatak povijesnih podataka banka temelju kojhMH PR JXUH
napravii profil korisnika i QMHJRYLK REUD]DFD SRQD&aDQMivoka YLGX S
prihodaL VOLPMRVHPHOMX NRMLK E bd€upanr RFEER XOREH pOMAHQGRLIW &
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modelu dalo novu dimenziju preciznosprepoznavanja sumnjivih transakcijRovijesni,
RGQRVQR VWDULML SRGDFL NRULVQLpPNLK UDpXQD SRWHQFL
SURJUDPRP NRMLP VX VWYRUHQH L WUDQVDNFLMH DQDOL]L
RQL QH EL SUHGVWDY O MDane osREELHD VFH U SRIQ D/v&dD XD | LOR

funkcioniranjasamogprogramaza stvaranje transakcija.
45. 8QDSUMHYHQMH PRGHOD NRULAWHQMHP PRGHUQLK WHK(

4.5.1. Veliki podaci i rudarenje podataka u kontekstu detekcije pranja novca

OJUDQae pHJUDPNE LFLR QD O Q Rd LS/UINLO/NNMMHsEKRIBS W\Vthil ide€deldcije pranja
novca je nedovoljna preciznostmalize pokazuy daje do 90% svih upozorenja koja generiraju
takvisustaviO D pxlRvna 6 W YDUDMX VH YHOLNL RISPIR\D WA MXUR &N
aQDOEWRMW LK S (DBRXehP20DBY XAWR SRWHQFLIQDMQRRY VR PDPLQMMNM
situacijama opravdagi stvarrograzloga zaumnp. Danas je procedetektiranja pranja novca
znatno kompleksniji uporabom novih tehnologija
Razvitaktehnologije stvorio je ugtegeneriranja X p L Q N pahtaWiradjanformacija a8 W R
u kontekstwelikog broja korisnikarezultiraenorrmimrasom NROLpLQH SRGDWDND L L
NRMH SRGX]JHUD SULN X SSTRWIDNM/Mat@i2pdp@ikd ¥anfhivho i &nplzom
i NRU |JeenWDoY i Tjortjis, 2003). Podaci filtrirani iz U D] O LizvarsV ¢kKpljaju se u
jedinstven integriraru baau podataka] YDQR P VN O D G L amylHlataRaeehaisip N D
(Watkinset al.,, 2008)NRMD VOXaL ]D GDOMQMX.DQDOL]X L NUHDFLMX
Pojam \elikih poddaka(engl.Big-Data), RGQRVL VH QD VWDOQR UDVWXUuUX NF
QHVWUXNWXULUDQLK LQIRUPDFLMD UD]OL D LRuriste seRd) PD W D
UMHEGDYDQMH QHVWDQG Bkugjgude iBROVD RO ISR GIDWRND L REL|
sUSUHYHOLNL GD EL L KudbaQ Dutadé linfb Bbradij@dst@donéhya @02,13bog
pbHIJD SRWLpX UD]JYLMDQMH WHKQR OR a.NOkrovi XxaZavDefith NRML V
SRGDWDND MH QD NRWIL LKLPIMIX LIMWXIDL NRULVQH LQIR
podrazumijeva osiguravanje financija, ljudi, i potrebne infrastrukture za prdjedalje,
zahtiievgu SDAOMLYR XS UD Y R NONDX¥ido iR bie, kiaftdél i VD G WabDh M
R JU D Qjelpbstupssamona REXpH QH KRkbllib §&loQdukhla sigurnostosljednost
L W R pagdakayv
Glavna svojstvaelikin podatakau

x velik volumen generiranih i prikupljenih podataka

x EUJILQD NRMRP VH VWYDUDMX JHQHndlizikepM X D X NRQDpC
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X njihova raznolikost (strukturirani, polustrukturirani i nestrukturirani podaci)

X istinitost

X varijabilnost(Chedrawi, Atallah Ostg 2020).
Bankeimaju NRULVWL RG YHOLNLK SRGDWDND MHdevahRd X EU]R
informacije iz podsaka NRMH Y HLi SEBWXRULWL LK X ]QDpRIideH NRULV
IQIRUPDFLMH VDGUADQH XLWQPPHRRGDIIL B EPERHE X BAPLV OX RPR
upravljanja rizikom, UHJXODWRUQRP XVNODYV Hifarcgshiog kbimial&/ NULY D Q
UD]XPLMHYDQMD SRQD&DQMD L SRWSdugtdvai NGBdlkrgipaND WH N
2015.) Dodatnokorisne sulD DQDOL]X NOLMHQWRYRHE JFPHIQWR GHBL M S FS\R W
i upravljanje povratnim informacijamaNaime, kadljudi daju povratne informacije o radu
financijske institucije telefonom ili nanternetstranicj ostavljaju komentare iznosesvoje
PLAOMHQNMXAWYH Q L P dRigirk éaterRedskim stranicama(Ostapchenya, 2021)
GRVWXSQLP 3 LQREM UHINYANQ@RY/ARaEAR JitX (rehRinp podataka
.UR] NRUHODFLMX YL&HGLP @ PLRIGDKIRALICako@pdretie® fd. M D
WHPHOMX YHOLNLK SRGDWDND kredt®jsposoBnoPskldndsthp DND R Q
tendencijama obrasana S R Q D apépekébrijama,navikama i drugm karakteristilama
(Chedrawi, Atallahi Osta 20200 RELpQR V REUD]J]ORAHQMHP GD PX VH at
preciznija usluga
U kontekstu modela rane detekcije sumnjivih transakcija, rezultati takve anadga se
koULVW LWL ]DNRRIBDEBKQMHM HNRIU RVGCQILHDINHQUDPpXQ VXPQMLY L(
pHJD QLMH SUN®RHELRDRMD
MHYyX SRGDRPRPIXIMHXRPpLWL SRQDYOMDMXiUH X]JRUNH SRY
dokumentirati & & &vorilo polje isw UD & LY D QtktizanYzBa@j&k u bazama podataka
(engl.Knowledge Discovery in Databa3e#i rudarenje podatakafgl.data-mining) (Scott et
al., 1998) Otkrivanje znanja u bazama podatakkgenpleksarproces identificiranja valjah,
novih, korisnih L X N R Q&xpnQ)jivik dbrazacas podacima
Kombiniraju VH W H K Q L N HoazA p&iRtaka) xthtietdi vizualizacie, u novije vrijeme i
umijetre inteligencig. Sam proces im& L fakh i iterativarje. 3SRGUD]XPLMHYD VOMHGH
(i) definiranje cilja procesaprimjerice, izgradnjuopisrog modea kupca NRML UH SUHGYLY
Q MHJRY RjepRIQEDN2KD A apstraktnom mjeri(ii) selekcijui filtraciju skupa podataka
na temelju relevantnostiiii) pripremu podataka, (ivpdabir algoritma @ rudarenje podataka,
(v) samo UXGDUHQMH RGQRVQR WUDAHQMHW XK@ DROUWHRIM-H. MDH ]IX C
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NRQDPQR YLL NRQVROL Gpotidb&idbidenioQ Rranyhkofs@rQMIVILRY
(Scott et al., 1998).
Peti korak, rudarenje podatakdd UDpPp X QVNL QDM NIRYPHEQ N NY Q@éo&hh QD pLQ |
tehnika je asocijacia NRMD VH pHVWR NRipoeVpadhatak® TQ [EMehkikaH
S UR Q D brazdc@aMdmislu povezanosti jednogG R J B % RiMgim (Bhambri, 2011)
Nastoje se tkriti povezanostPHYy X DWULEXWLPD X ED]DPaRo8SREEDGN DND S
if-then) izjave o vrijednostima atribut&rimjerice, ako se nekitributiX i Y dovedu u vezuy
bazi podataka gdje setransakci@mapojavljuje X, postoji vierojatnost dai H bjalvitsi Y.
6QDJD WDNYH YH]H L]U\REhydxhsi HalfordrRl Yavudarenjpodataka na
temelju asocijacijaR E L pPSQURR QDnpXravila od kojih nisusva relevantngGarcia et al.,
2008) ]ERJ pHJD LK MH SRWUH E @Qr&hodbh® Weétinicdnib \WragoaDili W H P H (
subjektivne procjene relevantnosti
6 O L M krelevdntmaiehnikaje klasifikacia NRMD MH XMHGQR L QDMNRULaAWF
temelju unaprijed definiranih karakteristikpravia NODVLILFLUD SR GD®MXpWXINDHS D
algoritme klasifikacije temeliee QD QHXURQVNNR RHHED EDWL DQDOL]JLUDC
L VWDEOD RGOXNH aWR RYX WHKQLNX pLQL SRIJRGQRP ]D
novca. CLOM MH UD]YLWL WR ps€yake Dbjdthe Mdsg PQstadiend @raweD U
klasifikacije testiraju se na starim, povijesnim skupovima podataga ¥ VOXpDMX SULKYD
UD]LQH wiRjeguiivid\aktualne podatk&arcia et al., 2008).
Model rane detekcije sumnjivih bankovnih transakcija prezentiran u sklopu poglavlja 4.2.
NRULVWL R GUH y HKasifikbdjeJ ddbi iV Hpdriahow lteliike asocijacije teoriji
postao M RBrécizniji
TUHQXWQR QDMNRUL&AWHQLMD SURJUDPVND UMHEHQMD 1D U
X Orange Data Miningkoji je napisan u programskom jeziku Python i razvijen u
6ORYHQLML X VNORSX.gehtleh Je@d KowwdonehtaiviaX(tako Mdamigh L
widgetimg, besplatan ® NRULaAWHQMH L RPRJXUXMH SULND] SR
QMLKRYR ILOWULUDQMH IRUPDWLUDQMH WUDQVIHULUI
X 6$6 'DWD OLQLQJ 6XVWDY 6WDWLVWLpPpNH, knedj®©L]H 6W
razvio SAS Institut i P Redrudariti podatke, mijenjati ih, upravljati i analizirati
VW D \WwhLivetddhpmdl 1 XGL JUDILPpNR NREBWWRQLIPNRL Y XpFHROINRKG Q |
neprofesionalne korisnike.
x DataMelt Data Mining hapisan u programskom jeziku Jayrvenstveno namijenjen
studentimi LQaHQMHULPD
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x 5DWWOH NRML SURALUXMH SURJUDPVNL MH]LN ]JD VWI
funkcionalnostima rudarenja podataka
x Rapid Miner, NRML MH QDSLVDQ X -DYL L NRULVWL VH ]D Sl
(Javapoint, 2021a)
.RULAaW HQKkd FuBargvjd podataka, razvijeni su komplekgnigtug profiliranja osobe
temeljen na U L] L p@Q&méns, 12018) kalkulirani na temelju povijesnih podataka podnijetih
LIYMHaAWDMD &ktiwiosth@M transaRcijama koji su primjenjivani na svakom
pojedinom klijentu
Tablica5 3RQGH U L e pranieqBveapbkarakteristikama0 - nisko, 5- visoko)

Karakteristika Ponder

Spol PXaNDUFL aHQH
<18 (1.04),18-24(1.66),25-34 (1.71), 3544 (1.45), 4564
(1.04),

Dobna skupina 55-64(0.71), 65+ (0.33)

%UDpPQL VWDW)> samac (1.90), drugo (0.92)

9LVRNRUL]Lp QFE npr. Merchant City G1 (2.82), Blythswood Hilt G2 (1.3),
SRAWDQVNLK E Anderston, Yorkhilk - G3 (0.8) itd.

Imigrant da(2.7),ne(1.0)

Vlasnik/ca tvrtke vlasnik (1.92), nijevlasnik (0.95)

Izvor: izrada autora prenidemetis 2018.

Bankau Ujedinjenom Kraljevstvu promatranaV NOR S X LV W U D aravila §g BustavH P H W L\
NRML MH SULS IpbjedinCama teineljrél@ahidih karakteristikedD R a3polR dohx

E U D$&us, lokaci G U a D YoOWIHD QNOMtRe. Barakteristikama su dodjeljivani

ponderi U D yih@emeljuVSHFLILPp QR VW R MNHDARL @ W IR Yl Bl U Q RX Q
XNXSQR |DBNAMEA PH tkansdkdjanfnnroj i vrstajznos S U HN R UdinfpH Q M D
NDUWLPQRJ L JRW,RVYRQLNRIX SFOHYXBXPONGREBHA_KOjia D@D NF LM
SRGQLMHWL L]YMHaAWDML R VXPQMOYRBIRR/BOMHLIDR XMiSML 63$5
N R U L & Whid @eHhgWédhbsti velikih podataka YHUO VDPR LQWHUQL SRGDFL ED
3XQL UH]XOWDWL DQDOL]D L RGJRYDUDMXUOL SRQGHUL GD
PXAaNDUFD LPLJUDQWD NRML @Qdinkl LY Dokiitli M&drdnt City, GR J
*ODVJRZ SRAaW D vhNellagnik Rvivke* L

34



4.5.2. Aplikacije umjetneinteligencijH L VWURMQRJ XpHQMD

Umjetna inteligencijagranaje UDp X Q D O Q H 4 QabtQiRWN InteNigeiline strojeve
programeN RML Vi S B R BOBNDX G ju kdd [upRim&j0d@dd3obnst GRQRaHQMD YODYV
odluka, X p 4,V R V X y L YIDNQHEGRED Mm@ [ P R J X Gilyghadnjuprograma iX U Hay D M
koji susposoonMHGQRVWDYQR L SUHFL]QR UL MRA&GLAMAsSKIRtE OHPH L
u poljima V D P R YHRaltbinbbig, igranja 8D KD G R N DA D WDH(PBOV¢ g, IS lir &ioj
glazbe, slikanj SODQLUDQMX N L WXUHAENDIGKR HIXY DMNDLK SUREOHPD
marketingu, financijamiéd. 3UXA&D PRJXUQRVW NUHLUDQMD RVREQLK YL
su Cortana, Googlasisteni Siri (Javapoint, 2021b)
Ciljevi umjetne inteligencije su:
X repliciranjeljudske inteligencig
Xx rMHADYDQMH |DGDWDND NRML |[IDKWLMHYDMX YHOLNR ]Q
X pronalazaknteligentre YH]H L]PHyX SHUFHSFLMH L GMHORYDQMD
X i]JJUDGQMD VWURMD NRML PRaAH REDYOMDWL ]DGDWNH N
X rD]YLMDQMH VXVWDYD NRWHSORNDPXWIR JQIDHOMANCHQMD X
X] PRJIX (QR\AMEQMsracMD REMDAQMHQMD L VDYMHWRYDQ
UmjetnuinteligencijiX RGOLNXMH YHOLND E Wisbka preGARG@RAauEINSD R G O X |
L PDOL EURMRAHHLEDNN B L Wrputd/skoXstahih@QWRYp QiREgodha je za
NRULAWHQMH X SRGUXpMi(skRuacieUNDRQAWBR MX GWOMNWLYLUD
LVWUDALYDQ Md¢H). S QridgeRsFrah® @Bpoznati nedostaci umjetne inteligencije su
YLVRND FLMHQD UD]YLMDQMD L RPGEAOHMDDMIMPD @ ] BE DXQ PR X
NRMLK MH SURJUDPLUDQD QLMH NUHDWLYQD QLWL HPRWL"
(Javapoint, 2021b).
6 WUR M Q Ren¥fl.pMa€hMedHearning + ML) S R W SR {8 WrKjptiveHnteligencije koje
RPRJIXUXMH \GMDURIHH LY p&/Bnihapdétaka iskustavaKoristivelike NR CeLp L Q
strukturiranih i polustrukturiraninh podataka kakoibinjih izradilo kompleksnemodet koji
dauy SUHGY LD QWHP D P Rkdikie@& réaitiateCilf VW U R M Q RUH X PIRD MK L W L
strojevimdprogramimaGD XpH L] SRGDWDND NDNR Biglavfoh@eb&DW L WR
XRpDYDQMHPMBERRE[DYFDMDW L VDPR V SHHé¢doépodblie&@ RMAORYH |D
PRIXUQRVW SREROMADYDQMD L VDPRYNMISUDNOIMDNRKDPpNOQD
(Javapoint, 2029).
Neke od najpopularnijihehnika koje VW U R M Q RR piH R RIUtkNAh WsLizbjanj
aktivnosti pranja novcprikazare su u tablici 6.
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Tablica6 Tehnile kojestrojno X p H KpistHza otkrivanije i suzbijanje aktivnosti pranja

novca
Tehnika Opis

/IRILVWLpPpN 8NOMXpXMH NDWHJRULpNH YDULMDEOH
regresija yHVWR NRULAWHQR

Indukcijski $OJRULWPL NRML JH QH UnaudmiljX povijeEnta O D
algoritmi rezultata.

7HKQLND XPMHWQH LQWHOLJHQFLMH NE

1HXUR QV NI pohranjivanjem ulaznih i izlaznih podataka.

Neizrazitaéngl. 2PRJXUXMH REUDGX QHSRWSXQLK L@IR
fuzzy logika ]DNOMXPpNH

Izvor: izrada autora prema Watkins et al., 2003.

/IRIJILVWLpPpND UHJUHVLMD PRAH ULMHALWL SUREOHPH NRMH X
koje se mogu opisati odgovorom da/nejéliodgovor na njihP X & N& H @ VOVa tehnika

procjenuje svetransakcijsk zapie i prikazijeih X EURMQLP JUDIL [SNJIHPP DR &HP O WIL
NRULVQLND .DG VX SRGDFL SUH]JHQWLUDttaj@Qi@sniy DNDY QL
evidentije .RUL&WOHRQMWW LPpNH UHJUHYV LM Hu pdptbhDimippikdzujseL ND]L W
X YLAHGLPHQ]LR QD O QR&nihRodj® DWkK4, bifeRdRskiXd bez intervencije

radnka 3RVOMHGLDp Q@Rd sebeWdbbijeieliky MaMY Hi D Q D @addtak®d @ L K
IRUPDWX NRMLP PRWHR XYWL AEDMWADPY L GHQWLILNDFLMX W
pranja novcgWatkins et al., 2003

Indukcijski algoritmi jednasu odtehnika VW U R M Q RNIR XI[PH @Kiitbbebrasce pranja

novca. Tehnika klasificira podatkeo financijskim transakcijama u kategorijga temgu

S R Q DY OwtdakbXkioje Koronalazi u podacim2YD VH PHWRGRORJLMD PRA&H
JHQHULUDQMH VWDEOD RGO X pizradD @aMilB iz povjjpsvwin_ podatékaN R U L V!
(Watkins et al., 2003 Stabe R G O X p RYPIRQM G20t UHSUH]JHQWDFLMX SRGD)
PLQL LQWXLWLYQLMLPD 6IlSED@®MINMXK PP HY XU MEXE @ ROMANERYHQ L KI HVI A
LIUD p X W W lirkedam@ELU R X p BHabeQidtier2017).

Korisnost induktivnih algoritama proizlazi iz njihove sposobnostsidarenove poveznice

NRMH RVREH RELpQRpQMW LE RMANHW IHNOIHO KorelaBijdUNNdizg¥eD M X U L
QHSRYH]DQLP WUDQVDNFL M DBripledsRedhe my Yradd Rovéd@ko Hy H Q H

L VW U DR Q WY dtaviMgevanjefunkcioniranp R G U i ggeéi@cijgoranjanoveca Dodatng
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S U R Q DWOI Q@B asty desmaknadnamogu koristiti ]| D SR E R OréWidiD Qadvilidkao i
uspostavljanjaovih skupowa pravila

6 OLMH G H iU D médtbldolbyyaRaaWe G@risnau detektiranju S R N X grBnjd Dhovcaje

neuronsk P U & Bazira se naR SR Q D @r&ceskX p H Q M D g dvkdp God KMiRla i ime
1IHXURQVND PUHAD SULKYDUD QHNROLNR XObpaacinja/iRGL QL]
SURL]YRGL MHGDQ LOL YLAH L]O Dkpn mpXgQ NrHRXQUIRIQ/RHWP Q B €
X p Hddn]hprimjera XOD]D L & H O lgaHranjuiu tb eadjflatkins et al., 2003
IHXURQVNODDRWHANDL VH RG PQ Rar#arkoji SR MMM R DpRE K DY X M X
WH LK 4DOMX VOMHGHIULP Q(Haxdji R0Q2).PMD QD QEHIXQ R Q B X RRERLIGE
FLMHOD QH XU Rt@slokuldislejaknji ISFUO. Kondse &dnosnovarijable skriveri

sloj, koji LJYRGL VYH NJR ELXQWRNDADR VNUL Yteligazn 5QjPdojD MNH L
prenosi informacije iz skrivenog sloja prema v@rokanan, 2022,Javapoint, 2021d).
IHXURQVNH PUHAH VX N pédikwghHnddéaGmegD WH. M QQ M D]LUDWL S
istih metrikaperi RUPD QV L N PR GIIDOL IVH/DU R &IONRH OxXaz Hj4)9d I Dihja L
temeljudanihpodaaka WH QDNQDGQR PRA&H V YLVRNRP SUHFL]QRA&UX
novca.Analize pokazuju d@ najpreciznija] D NODVLILNDF LM XLakandri2022). K GRJD
U SUDNVL )aHjajph VO R D kbjiréa su skupovi podataka nepotpurB RQDYOMD M X U L
QHSUHFLJEIXGWIRUD QH X p L @suRsY \ridvrie Pa Neizr &z icHd@ika8 R PeD a

X VPDQMHQMX NR OL pdgQaso¥tithahe? HLQCDN SR W L) @odatbka QL& QHDG M@

da nadopujuje nepotpue i neprecize podake, obrajuje ih teizvodi ][ DN CaeM X@pWR M X pLQL
nezaobilaznom opisanimV O X p D M\tatkihgeal., 2003).

/IRNDQDQ X VNORSX VYRJ LVW BJHG DIQ/ND D) M/IH Nk hAH LB SRURHI-HL (X
VWURMQRWH LAfIIM BR VW RWDN XVSMHaQ Rawade! hazpdd Ga GR|
QHXURQVNRM NMBERQMMI DO YREAOWDEHWWMNFUNH. MQBBOX DNFLM
pranje novcalo 87%

'UXJR LYWQ@WHLSUHFL]QRVWL DOJRULWDPD VWURMQRJ XpHQ
skupu podataka od 284.807 transakcija, od ksijih S R W & dignhfi@m, odnosno njih

0,173%. Faraji opisan skup podatakanalizira raznim metodamadetekcije transakcija

ukf XpHQLK X SUDWwIMI jgpRNZF&BtVWDEOD RGOXpLYDQMD LQGXN
77%, ORJLVWLpNH WUIHOHKWIRMHW NHIPUB®ADYD pLOQMHQLFX GD M
provedeno na podacima samo jedfieancijske institucije i da se rezultati ne mogu

generalizirati za sve bankdinancijske institucije
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Lokanan mavodi da DOJRULWPL VWURMGQoRré rézpltai@ M DdeiRcVanjlL a X
R]QDpDYDQMX WUDQVDNL MDD SR PHWM P RIK KREMDiOEMDW L X (
D & X Udrizika @rihja novca zavakogklijenta WH SR W L j&ljin[Q dparkidR.Y X
Primene VWURMQRJ XpHQMD |]D SRWUHEH ERUEH Sdor#meY SUDQ
x otkrivanja sumnjivin transakcija, kategorija koja pokriva pristupe koji nastoje
identificcUDWL VXPQMLYH WUDQVDNFLMH btehhikdMHQRP UD]OL
x detekcip uzoraka anomalip koje stvara pranje novca, kategorija koja pokriva pristupe
koji djeluju otkrivanjem i klasificiranjem obrazagaisutnim u analiziranim podacima
X procjere i analiza rizika, koja pokriva pristupe koji primjenjuju tehnike ocjenjivanja
ULJLND RG SUDQMD QRYFD SURYRYHQMHP SURFMHQD LO
X S R E R OdéarnddtMudntrole, strukturiranja i/ili upravljanggelokupnih sustava
X primjene vizualnih tehnika za reggentaciju podatak@.eite, 2019).
U kontekstu pranja novca, SUDNVL VX XRpHQH WUL JODYQH SUHGQRVYV
XpHQMD L UXGDUHQMD SRGDWDND 3UYR MH ]QDpDMQR VPD
SUHWUDALYDQMH Lh §kapbva pdddiaReaQuMdatraziHz® uabtcima i sumnjivim
transferima 'UXJD SUHGQRVW MH UMHADYDQMH SUREOHPD QHG
povezan s problemom kratkih vremenstokovau istragama pranja novcaR U L a YehiiigaM H
VWURMQRJ Xihipodatakdr O X bi2iuNdecizno identificiranje tragova i obrazaca
sumnjivih aktivnostiw H ] D KW L M Hnérije j&diniBeMW/PD IRRDKQ M €1 specijalizirane i
GREUR KREXPHEOQ SRWH Q F prishMovee@&EnadeRtifikiadjahokhHragovapranja
novca(Watkins et al., 2003) X NRMRM VIHUL VH LVWLpX QHXURQVNH F
pronalaska REUD]DFD NRMH pRYMHN Y MHURDbBaMdE RaveQane EL XV !
metodologije naknadno mogu generirati VW D Q G D U G L] L Udpr@rhhe g YoMdie&lW D M H
ILQDQFLMVNLK LVWUDALWHOMD
S druge straneVWURMOR NEKIEEQMHQMH SRGDWDRDUDRBROGQAMD RGL
]JIDKWLMHYD ILQDQFLUDQMH X RREEDALENSKEY )b SVNURRYEIN RIVH Y R &/ XN
VSHFLMDOL]LUD QLK tetheBad LrdzDitatd RrigldelaRrirhjeric®, metodologig
neizrazite logikeL QHXURQVNLK PUHAD |DKWLMHYDMX RSVHAaQR LV
razvojnog procesa, kaodbdatno vriemeX ORAHQR X SRGHAaADYDRaWHizL XpHQ!
njihovu pravilnuprimjenu, X NRQDpPQLFL MH Uda]XP ® B RRIFHMBODPODWL WL L G
NUDMQML VXVWDY ELWL XpLQNRYLWLML L YLAHVWUXNR QDCGC
'"UXJR SRWHQFLMD®i@&/nd govdzdpd fHRMMHX SQREAUX SRGDWDND ¢S

pronalazakragova pranja novca prepoznavaig obrazaca sumnjivin aktivhostie dijeljenje
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podataka n#okalnoj, regionaln@, nacionalngi internacionalndM UD]JLQL VWYDUD SUHSL
razvitku ovih tehnologija, no valja naglasiti da je napredakjiv na temelju poticaja
LOQOWHUQDFLRQDOQLK RGruf2Q4a ffibdntiskD akEuRprdivianp Hhovca

(FATF).

7DM UH VH QDSUHGDN SRND]DWL NULWLPpQLP ]Dstroj@d® QFLMV N
XpHQuui&aehp SR GDW D N Daijjp pHeeEde@ldijg pranja novcalDLPH X VOXpDM
nedostupnostiovoljno velikog skupapodataka s poznatim obrascima pranja nolcs, WUDAaLYDp L
suprimoranikoristiti manjei nepotpune skup@podataka za obuku modela W R U HQ X®R\WPL U D
SUHFL]GRRA@BEPpQR S U B S8 Hivid sal&Iali je nespremnosinijenjanja
tradicionalng QDpLQD S RVAORHYWH@M Rrbdghedddthtkdrsz idnijevanjeVatkins

et al., 2003).

8 QDVWDYNX VH RSLVXMH MHGDQ RG PRJXULK QLIxpeLQD IXQ
pranja novca, GHMD MH LQNRUSRULUDWL VWURMQR XpHQMH NDR
YHUG NRULAWHQL SRVWRMHUL VXVWDY GHWHNFLMH ED]JLUDC
poglavlju 4.2. ovog raddgime smanjX M X i L N @ D3 itighK rezultani SREROMAaADYDM X
kvalitetugeneriranifupozorenjginfosys, 2019)Shema opisanog sustava prikazana je na slici

2.

Slika2 Shema mderrog sustaa detekcije sumnijivitbankovnihtransakcija

Izvor: izrada autorgrema Infosys, 2019.

SURFHV SRpLQMH NDG NRULVQLN LQLFLUD SURYHGEX RGUH
SUROD]L NUR] VXVWDY SURYMHUH ED]JLUDQ QD SUDYLOLPD
WUDQVDNFLMD VH L]YU a Dcyu zajgdnd & bjéhw QifeliPn karteRsfowhD N
SRSUDWQLP LQIRUPDFLMDPD NRMH VX GRVWXSQH GRGDWC
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NRML GDMH VYRMX SURFMHQX X REOLNX SRVWRWND /RNDQ
VLIXUQRAUX SRWYWHSUNGP RMIU®QMX QRYFD XSR]JRUHQMH
NRML GRQRVL NRQDpPQX RGOXNX WUHEDYMH &QIMH WRHPXOMMKL
aktivnostima X VXSURWQRP VH WUDQVDNFLMD SURSX&aWD L L]YU?
strojnomXpHQMX SUX&D QRYH SRGDWNH NRMH PR&H DQDOLJLUEL
]D EXGXUH VOXpDMHYH :DWNLQV HW DO
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5. =%$./-8y%.

3UDQMH QRYFD MH SUHW Y D U Bi@ fddtjasnl inkoRrG RopjeAnbiZgldd) LK N U L
S U R L] Diég@imnii igvora (Seymour, 2008)legalnim MH S UR J O D &-6kQ@Bdir®aU L M H
potaknuto VOXpDMH Y LPd» KibiGBcaV\H MH PRJOR G R kontékstiD Y QR
JOREDOL]DFLMH VYLMHWD L VYH YHUHJ SRYH]JLYDQMD ILQI
vrijednostt PHY X QDUR G QLK W U D QogthitdlbbalnBotbbDl€rVirbiciEhenavbde da

MH JRGLAQMD YULMHGQRVW RSUORRYXQRYFD \QDMMWNNWY N
odnosnaB00milijardi do 2 biljuna dolara J R G LAJQODE, 2022.

Pranje novcasastoji se odtri faze, faz polaganja, prikrivanja i integracije. Najranjivije i
QDMSRGORAQLMH RWNULYDQM XprM iHut Xivdsi Wi YiRaktijskd sustal DG D V +
RELPQR NUR] EDQNH]ERILPHID MH UHIXODFLMD SUK®RUDOD
razviju sustave otkrivanja pranja novca | Y M glijaVrie ¥gencijeSustavi u pitanju primarno
IXQNFLRQLUDMX QD WHPHOMX VNXSRYD SUDYLOD NRMD R(
PravLOD VX EURMQD D VY RaBddkdfal QD ® |[RGY B Y D@ans¥kdijaM HG QR
VD GUXJLP UL]LpQLP UDpXQLPD L GUADYDPD NDR L WUDC
DNWLYQRVWL UDpXQD )RQJ 8 VNORSX jadJdpiGaboguD]JUD y t
sustava te je na testnom skupu@Qd VX PLPpQR J16i0Q HWUDMYIDKNFLMD VXPQMLY
njin 119

Prepoznati nedostatak sustaliaziranih na pravilima jenedovoljna preciznostodnosno
JHQHULUDQMH @OBEnde@sL2018 R ] E W lavihajsuvremeniji bankovni sustavi
QDVWRMH QDGRJUDGLWL NRULAWHQMHP WHKQLND UXGDUH
PRIXUQRVWL REUDGLWL RJURPQH NROLDL QadeZarginw DND WH
RODNAaADYDMXiUL RWRD LGROUMMHSVYWQRRBRQRRXpHQMH VSRVREQ
IDNOMXpNH L] SURAOLK VNXSRYD SRGDWDND QD QRYH VN
QHXURQVNH PUHAH V XVSMHaAQRAUX RWNULYDQMD VOXpDMD
2022) pLASHDALW HEOMEPBIXDWQX GLPHQ]LMX LQIRUPDFLMD NRUL
RGOXNH R SRWUHEL SRGQR&HQMD QDG\OH#E#MDiER. R VXPQMLYI
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B3ULORJ 2SLV SURFHVD JHQHULUDQMD ILNWLYQLK EDQNRY
modela

=D SRWUHEH WHVWLUDQMD PRGHO®DURUMHG P RFRMIRQ XVXPGKXQ
JHQHULUD SURL]YROMD @njE pregMmakijd2iJaxasi R MDD PRN LaAMMH [ L N
namjend visokh PRJXUQRVWL UD]YLMHQ . RRIG & @Y kb QieidEijd X

sa Spring Boeobom WHKQRORJLMRP NRMD QD G RBRGNMXNMH QH YSXU RBC
QXGL XQDSULMHG QDSUDY O MdjingaDubi2ay&® J B DPWNID YOM M AWH QM
samostalnih aplikacijéSpring, 2022.).

7TUDQVDNFLMH VX JHQHULUDQH VOXYRPMERRMB QWRHRJ DAPAL R X |
VWYDUDQMH YHOLNRJ EURMD UD]JOLpLWLK VOXpDMD V LGH
korisnikakoji NRULVWH EDQNRYQH VXVWDYH ]D VE&G&nbrikeGeQHYQH
transakcije spremljene su u bazu podaté#anaknadnoizvedene u tablicu radi bolje
vizualizacije.

6 FLOMHP SULEDYOMDQMD &WRJGMSU NH (BA DADLQARHL XIIDK S
JHQHULUDQMHP RGUHYHQH Y UVWH WIWDD/Lpdo&HRENIbKSSW LOD JR Y
RVWDOLP V GsKlp Budjekeima giedjenano, valja naglasiti da je za sam prikaz
IXQNFLRQLUDQMD .PRGEG R ONDtuiaNe ¥k KézeRstvora ukupnom broju
NDUWLpPpQLK SODuDQ@MID KX Q D MHER, EP2) BrDj zaprimljenih obavijesti

0 sumnjivim gotovinskim transakcijama2019 godini je bio 56.701 (Ministarstvo financija,

2021.), dok jaukupni broj transakcija uplate i isplate gotovin@022. godini bi®7.584.870

SD MH P Rdasé geRexrdvtransakcija iznad 10.000 estealjena kao 0,21%elevantno

za prvo pravilo modela)
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https://www.scaler.com/topics/java/introductitoijavaj[19.1.2023

Spring (2022.) Spring Boot, preuze10tﬂas://sprinq.io/proiects/sprinhoot[19.1.202;8
Prilog 2. Tablica generiranih bankovnih transakcija prvih pet NRULVQLPpNIckeldUDpXQD
tablica dostupna na zahtjey

transferi
saldo rano

id korisn nakon sa/na
transak | ikov tip transak | GUADYD ¢ YLVRNR  sumnjiv i razlogza sumn
cije id transakcije : datum iznos cije korisnika D GUADY UDpX¢e sumnju jiva
lokalni
transfer sa
drugog

1 1 UDpXQD 21.01.2021 136 74.349 | x NE NE X NE
gotovinska
2 1 i isplata 25.01.2021 620 73.729 | X NE NE X NE
lokalni
transfer na
3 1 GUXJL U 26.01.2021 275 73.454 | x NE NE X NE
lokalni
transfer sa
drugog

4 1 UDpXQD 31.01.2021 693 74.147 | X NE NE X NE
gotovinska
5 1 : isplata 31.01.2021 853 73.294 | x NE NE X NE
lokalni
transfer na
6 1 GUXJL U 02.02.2021 176 ¢ 73.118 x NE NE X NE
lokalni
transfer sa
drugog

7 1: UDpXQD 07.02.2021 46 73.164  x NE NE X NE
lokalni
transfer na
8 1 GUXJL L 10.02.2021 220 72944 x NE NE X NE
gotovinska
9 1 i uplata 14.02.2021 62 73.006 : x NE NE X NE
lokalni
transfer sa
drugog

10 1: UDpXQD 16.02.2021 47 73.053 ¢ x NE NE X NE
gotovinska
11 1 i uplata 23.02.2021 101 73.154: x NE NE X NE
gotovinska
12 1 i uplata 28.02.2021 50 73.204  x NE NE X NE
lokalni
transfer sa
drugog

13 1: UDpXQD 07.03.2021 256 i 73.460: x NE NE X NE
lokalni
transfer na
14 1: GUXJL U 11.03.2021 14 73.446  x NE NE X NE
lokalni
transfer na
15 1 GUXJL L 13.03.2021 3.589 | 69.857 : x NE NE X NE
lokalni
transfer sa
drugog

16 1: UDpXQD 19.03.2021 82 69.939 x NE NE X NE
gotovinska
17 1 i uplata 22.03.2021 40 69.979 x NE NE X NE
gotovinska
18 1 i isplata 28.03.2021 245 69.734: x NE NE X NE
lokalni
transfer sa
drugog

19 1: UDpXQD 30.03.2021 186 69.920: x NE NE X NE
lokalni
transfer na
20 1 GUXJL 04.04.2021 251 69.669 | x NE NE X NE
gotovinska
21 1 | isplata 09.04.2021 177 ¢ 69.492: x NE NE X NE
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22

lokalni
transfer na
GUXJL

13.04.2021

299

69.193

NE

NE

NE

23

gotovinska
isplata

16.04.2021

605

68.588

NE

NE

NE

24

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

21.04.2021

240

68.828

NE

NE

NE

25

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

21.04.2021

7.495

76.323

NE

NE

NE

26

gotovinska
isplata

25.04.2021

1.243

75.080

NE

NE

NE

27

lokalni
transfer na
GUXJL

25.04.2021

75.072

NE

NE

NE

28

gotovinska
uplata

26.04.2021

180

75.252

NE

NE

NE

29

gotovinska
isplata

02.05.2021

4.018

71.234

NE

NE

NE

30

gotovinska
isplata

25.01.2021

137

65.152

NE

NE

NE

31

gotovinska
uplata

28.01.2021

28

65.180

NE

NE

NE

32

gotovinska
uplata

30.01.2021

242

65.422

NE

NE

NE

33

gotovinska
uplata

05.02.2021

149

65.571

NE

NE

NE

34

lokalni
transfer na
GUXJL L

08.02.2021

292

65.279

NE

NE

NE

35

gotovinska
uplata

08.02.2021

65.282

NE

NE

NE

36

lokalni
transfer na
GUXJL U

11.02.2021

131

65.151

NE

NE

NE

37

lokalni
transfer na
GUXJL U

17.02.2021

546

64.605

NE

NE

NE

38

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

24.02.2021

249

64.854

NE

NE

NE

39

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

02.03.2021

64.854

NE

NE

NE

40

gotovinska
uplata

05.03.2021

29

64.883

NE

NE

NE

41

gotovinska
isplata

06.03.2021

177

64.706

NE

NE

NE

42

lokalni
transfer na
GUXJL U

12.03.2021

3.452

61.254

NE

NE

NE

43

gotovinska
isplata

14.03.2021

20

61.234

NE

NE

NE

44

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

21.03.2021

58

61.292

NE

NE

NE

45

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

21.03.2021

126

61.418

NE

NE

NE

46

gotovinska
isplata

24.03.2021

746

60.672

NE

NE

NE

47

lokalni
transfer na
GUXJL U

29.03.2021

176

60.496

NE

NE

NE

48

lokalni
transfer na
GUXJL

31.03.2021

1.689

58.807

NE

NE

NE

49

lokalni
transfer sa
drugog

UDpXQD

03.04.2021

193

59.000

NE

NE

NE
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lokalni
transfer na
GUXJL

04.04.2021

186

58.814

NE

NE

NE

51

gotovinska
uplata

10.04.2021

300

59.114

NE

NE

NE

52

lokalni
transfer na
GUXJL

13.04.2021

116

58.998

NE

NE

NE

53

lokalni
transfer na
GUXJL

14.04.2021

56

58.942

NE

NE

NE

54

gotovinska
isplata

18.04.2021

208

58.734

NE

NE

NE

55

gotovinska
isplata

19.04.2021

69

58.665

NE

NE

NE

56

lokalni
transfer na
GUXJL

20.04.2021

165

58.500

NE

NE

NE

57

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

23.04.2021

241

58.741

NE

NE

NE

58

internacion
alni transfer
sa drugog
UDDb

28.04.2021

19

58.760

Portugal

NE

NE

NE

59

gotovinska
uplata

30.04.2021

81

58.841

X

NE

NE

NE

60

gotovinska
isplata

02.05.2021

16

58.825

NE

NE

NE

61

gotovinska
uplata

08.05.2021

84

58.909

NE

NE

NE

62

gotovinska
uplata

23.01.2021

160

58.881

NE

NE

NE

63

gotovinska
isplata

28.01.2021

38

58.843

NE

NE

NE

64

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

31.01.2021

92

58.935

NE

NE

NE

65

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

05.02.2021

263

59.198

NE

NE

NE

66

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

09.02.2021

94

59.292

NE

NE

NE

67

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

14.02.2021

59.295

NE

NE

NE

68

gotovinska
isplata

16.02.2021

249

59.046

NE

NE

NE

69

lokalni
transfer na
GUXJL U

19.02.2021

136

58.910

NE

NE

NE

70

gotovinska
isplata

23.02.2021

27

58.883

NE

NE

NE

71

lokalni
transfer na
GUXJL U

24.02.2021

167

58.716

NE

NE

NE

72

gotovinska
isplata

26.02.2021

79

58.637

NE

NE

NE

73

internacion
alni transfer
sa drugog
UDDb

27.02.2021

97

58.734

Antarktika

NE

NE

NE

74

internacion
alni transfer
na drugi
UDDb

05.03.2021

703

58.031

Sv. Marten

NE

NE

NE

75

lokalni
transfer na
GUXJL

08.03.2021

168

57.863

NE

NE

NE

76

gotovinska

isplata

09.03.2021

344

57.519

NE

NE

NE
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77

lokalni
transfer na
GUXJL

14.03.2021

165

57.354

NE

NE

NE

78

gotovinska
uplata

18.03.2021

191

57.545

NE

NE

NE

79

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

24.03.2021

197

57.742

NE

NE

NE

80

gotovinska
uplata

27.03.2021

208

57.950

NE

NE

NE

81

internacion
alni transfer
na drugi
UDDb

02.04.2021

281

57.669

Filipini

DA

NE

YLVRNR
a zemlja

DA

82

lokalni
transfer na
GUXJL

03.04.2021

4.529

53.140

NE

NE

NE

83

gotovinska
uplata

07.04.2021

184

53.324

NE

NE

NE

84

gotovinska
uplata

10.04.2021

152

53.476

NE

NE

NE

85

gotovinska
uplata

11.04.2021

36

53.512

NE

NE

NE

86

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

17.04.2021

295

53.807

NE

NE

NE

87

lokalni
transfer na
GUXJL L

23.04.2021

86

53.721

NE

NE

NE

88

gotovinska
isplata

23.04.2021

7.335

46.386

NE

NE

NE

89

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

28.04.2021

300

46.686

NE

NE

NE

90

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

30.04.2021

277

46.963

NE

NE

NE

91

gotovinska
isplata

01.05.2021

181

46.782

NE

NE

NE

92

gotovinska
uplata

03.05.2021

177

46.959

NE

NE

NE

93

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

05.05.2021

144

47.103

NE

NE

NE

94

internacion
alni transfer
na drugi
UDDb

11.05.2021

85

47.018

Afganistan

DA

NE

YLVRNR
a zemlja

DA

95

gotovinska
uplata

13.05.2021

42

47.060

X

NE

NE

X

NE

96

lokalni
transfer na
GUXJL U

25.01.2021

1.854

58.157

NE

NE

NE

97

gotovinska
isplata

27.01.2021

251

57.906

NE

NE

NE

98

lokalni
transfer na
GUXJL U

03.02.2021

1.209

56.697

NE

NE

NE

99

lokalni
transfer na
GUXJL U

06.02.2021

353

56.344

NE

NE

NE

100

gotovinska
uplata

13.02.2021

94

56.438

NE

NE

NE

101

internacion
alni transfer
sa drugog
UDDb

19.02.2021

47

56.485

1IMHPDpN

NE

NE

NE

102

gotovinska
isplata

23.02.2021

195

56.290

X

NE

NE

NE

103

gotovinska

isplata

01.03.2021

297

55.993

NE

NE

NE
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104

lokalni
transfer na
GUXJL

06.03.2021

167

55.826

NE

NE

NE

105

gotovinska
isplata

06.03.2021

217

55.609

NE

NE

NE

106

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

10.03.2021

47

55.656

NE

NE

NE

107

gotovinska
isplata

14.03.2021

123

55.533

NE

NE

NE

108

gotovinska
uplata

17.03.2021

6.617

62.150

NE

NE

NE

109

lokalni
transfer na
GUXJL

17.03.2021

51

62.099

NE

NE

NE

110

lokalni

transfersa

drugog
UDpXQD

23.03.2021

570

62.669

NE

NE

NE

111

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

27.03.2021

124

62.793

NE

NE

NE

112

lokalni
transfer na
GUXJL L

02.04.2021

222

62.571

NE

NE

NE

113

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

03.04.2021

121

62.692

NE

NE

NE

114

internacion
alni transfer
sa drugog
UDp

08.04.2021

267

62.959

Irska

NE

NE

NE

115

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

13.04.2021

68

63.027

NE

NE

NE

116

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

14.04.2021

125

63.152

NE

NE

NE

117

internacion
alni transfer
sa drugog
UDDb

18.04.2021

101

63.253

Haiti

DA

NE

YLVRNR
a zemlja

DA

118

lokalni
transfer na
GUXJL U

19.04.2021

6.534

56.719

NE

NE

NE

119

gotovinska
uplata

24.04.2021

493

57.212

NE

NE

NE

120

gotovinska
uplata

29.04.2021

124

57.336

NE

NE

NE

121

gotovinska
isplata

01.05.2021

263

57.073

NE

NE

NE

122

gotovinska
uplata

20.01.2021

120

67.952

NE

NE

NE

123

gotovinska
isplata

21.01.2021

117

67.835

NE

NE

NE

124

lokalni
transfer na
GUXJL U

25.01.2021

300

67.535

NE

NE

NE

125

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

30.01.2021

87

67.622

NE

NE

NE

126

lokalni
transfer na
GUXJL U

01.02.2021

537

67.085

NE

NE

NE

127

gotovinska
isplata

03.02.2021

221

66.864

NE

NE

NE

128

gotovinska
uplata

07.02.2021

240

67.104

NE

NE

NE

129

lokalni
transfer na
GUXJL

08.02.2021

236

66.868

NE

NE

NE

130

gotovinska

isplata

13.02.2021

36

66.832

NE

NE

NE
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131

lokalni
transfer na
GUXJL

17.02.2021

2.382

64.450

NE

NE

NE

132

lokalni
transfer sa
drugog
UDpXQD

19.02.2021

118

64.568

NE

NE

NE

133

gotovinska
uplata

25.02.2021

205

64.773

NE

NE

NE

134

gotovinska
uplata

27.02.2021

385

65.158

NE

NE

NE

135

gotovinska
isplata

28.02.2021

295

64.863

NE

NE

NE

136

lokalni
transfer na
GUXJL

02.03.2021

6.937

57.926

NE

NE

NE

137

gotovinska
isplata

04.03.2021

74

57.852

NE

NE

NE

138

gotovinska

isplata

09.03.2021

110

57.742

NE

NE

NE
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